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บทคดัย่อ 
 

การใช้สมุนไพรไทยเพ่ือการบ าบดัรักษานับเป็นการแพทยท์างเลือก ท่ีช่วยดูแลสุขภาพเบ้ืองตน้ให้แก่
ประชาชน ให้บรรเทาจากอาการโรคต่าง ๆ ได ้ประเด็นส าคญัน้ี น าไปสู่การวิจยั โดยมีวตัถุประสงค์ 1) เพ่ือสร้าง
ออนโทโลยีและกฎในการสืบคน้ความรู้เชิงความหมายสมุนไพรไทย 2) เพ่ือพฒันาเหมืองความรู้เชิงความหมาย
สมุนไพรไทย และ 3) เพ่ือประเมินประสิทธิภาพในการสกดัความรู้เชิงความหมาย และจ าแนกขอ้มูลสมุนไพรไทย 
ท าการรวบรวมองค์ความรู้สมุนไพรไทยจาก 100 เว็บไซต์ เพ่ือน ามาสร้างออนโทโลยี และท าการสกดัความรู้ 
เชิงความหมายดว้ยภาษาเอสดบับลิวอาร์แอล ร่วมกบัการประมวลผลภาษาธรรมชาติ ท าการวดัประสิทธิภาพในการ
สกดัความรู้เชิงความหมาย และประสิทธิภาพการท านายเพ่ือจ าแนกช่ือสมุนไพร ดว้ยอลักอริทึมการเรียนรู้ของเคร่ือง 
ไดแ้ก่ นิวรอลเนตเวิร์ต เอสวีเอม็ เคเนียเรสเนสเบอร์ และแผนผงัตน้ไมเ้พ่ือการตดัสินใจ ผลการวิจยัพบว่า ออนโทโลยี
สมุนไพรไทย แบ่งเป็น 2 ชั้นความรู้ และมีคลาสความรู้จ านวนทั้งหมด 8 คลาส สามารถสร้างกฎ เพ่ือดึงโครงสร้าง
ความรู้ท่ีช่วยระบุรูปแบบข้อมูลของคลาสค าตอบสมุนไพร 3 ชนิด ได้แก่ ไพล ย่านาง และฟ้าทะลายโจร   
กระบวนการเรียนรู้ของเคร่ืองบนเหมืองความรู้เชิงความหมายสมุนไพรไทย ประกอบดว้ย 4 ส่วน ไดแ้ก่ 1) การ
ประมวลผลเชิงความหมายดว้ยออนโทโลยี 2) การสกดัเหมืองความรู้ 3) การสร้างชุดขอ้มูลสมุนไพร และ 4) การ
ท านายผลลพัธ์ดว้ยการเรียนรู้ของเคร่ือง ผลการประเมินประสิทธิภาพในการคน้คืนความรู้เชิงความหมายสมุนไพร  
 
---------------------------------------------------------------------------------------------------------------------------------------------------------------------------- 
1 สาขาวิชาเทคโนโลยสีารสนเทศ  คณะวิทยาศาสตร์และเทคโนโลย ี มหาวิทยาลยัราชภฏัเพชรบูรณ์  อ  าเภอเมือง  จงัหวดัเพชรบูรณ์  67000 
1 Major of Information Technology and Communication, Faculty of Science and Technology, Phetchabun Rajabhat University, Mueang, 

Phetchabun 67000, Thailand. 
2 สาขาวิชาวิทยาการคอมพิวเตอร์  คณะวิทยาศาสตร์และเทคโนโลย ี มหาวิทยาลยัราชภฏัเพชรบูรณ์  อ  าเภอเมือง  จงัหวดัเพชรบูรณ์  67000 
2 Major of Computer Science, Faculty of Science and Technology, Phetchabun Rajabhat University, Mueang, Phetchabun 67000, Thailand. 
3 สาขาวิชาแพทยแ์ผนไทย  คณะวิทยาศาสตร์และเทคโนโลย ี มหาวิทยาลยัราชภฏัเพชรบูรณ์  อ  าเภอเมือง  จงัหวดัเพชรบูรณ์ 67000 
3 Major of Thai Traditional Medicine, Faculty of Science and Technology, Phetchabun Rajabhat University, Mueang, Phetchabun 67000, 

Thailand. 
* ผูนิ้พนธ์ประสานงาน ไปรษณียอิ์เล็กทรอนิกส์ (Corresponding author, e-mail): kob_siharad@pcru.ac.th 



วารสารวิจยั มหาวิทยาลยัเทคโนโลยีราชมงคลศรีวิชยั 16(3) : 716-733 (2567)  717 

ไทยโดยใชอ้อนโทโลยี และกฎ ไดค่้าเอฟเมสเชอร์ เท่ากบั 94.8% และประสิทธิภาพในการท านาย เพ่ือจ าแนกคลาส
ค าตอบสมุนไพร ดว้ยอลักอริทึมนิวรอลเนตเวิร์ต ไดค่้าความถูกตอ้งสูงท่ีสุด เท่ากบั 90.0% ส่วนอลักอริทึมเคเนียเรส
เนสเบอร์ ไดค่้าความถูกตอ้งต ่าท่ีสุด เท่ากบั 82.2% 
 
ค าส าคัญ: เหมืองความรู้, ออนโทโลย,ี การเรียนรู้ของเคร่ือง, สมุนไพรไทย 
 

ABSTRACT 
 

Using Thai herbs for treating is an alternative medicine that helps take care of people’s preliminary health 
and relieves them from diseases and symptoms. This is an important topic that leads to operating this research aimed 
at: 1) creating the ontology and the rules for searching the semantic Thai herb knowledge, 2) developing semantic 
Thai herb knowledge mining, and 3) assessing the efficiency of extracting Thai herb semantic knowledge and 
classifying the Thai herbs’ class. The Thai herb knowledge was collected from 100 websites to build an ontology 
and extract the semantic knowledge using SWRL with natural language processing. The performance is measured 
in extracting the semantic knowledge and predicting the classification of herb classes using the neural network 
(NN), the support vector machine (SVM), the K-nearest neighbor (KNN), and the decision tree (DT). The results 
show that Thai herb ontology was divided into 2 knowledge classes and comprised eight knowledge nodes. SWRL 
rules were created to extract the knowledge structures identifying the herb data pattern in 3  types: Zingiber 
montanum, Tiliacora triandra, and Andrographis paniculate. The ML processing on semantic Thai herb knowledge 
mining consisted of 4 parts:  1) semantic processing on ontology, 2) extracting the knowledge mining, 3) creating 
the Thai herb dataset, and 4) predicting the results using ML.  The results of assessing the semantic Thai herb 
knowledge retrieval performance using the ontology and the SWRL rules yielded an F-measure value of 94.8%.  
The NN had the highest accuracy in predicting Thai herb classes at 90.0% and the KNN had the lowest accuracy at 
82.2%.   

 
Key words: knowledge mining, ontology, machine learning, Thai herb 

 

บทน า 
องค์ความรู้สมุนไพรไทยมีความส าคญัเป็น

อย่างมากในทางการรักษาโรคและการดูแลสุขภาพ 
องค์ความ รู้ เหล่า น้ีจะท า ให้ผู ้ท่ีประสงค์จะใช้
สมุนไพรมีความเขา้ใจและสามารถน าสมุนไพรไป
ใช้ไดอ้ย่างถูกตอ้งและปลอดภยั ซ่ึงในปัจจุบนัผูค้น
ได้หันมาให้ความส าคัญและมีความสนใจเก่ียวกบั

การใชส้มุนไพรมากข้ึน โดยกระทรวงสาธารณสุขมี
นโยบายส่งเสริมการใช้ประโยชน์จากสมุนไพรใน
งานสาธารณสุขมูลฐาน (Ministry of Public Health, 
2008) ตามพระราชบญัญติัคุม้ครองและส่งเสริมภูมิ
ปัญญาแพทยแ์ผนไทย ให้มีการคุม้ครองภูมิปัญญา
ดา้นการใชส้มุนไพรไทยท่ีระบุไวใ้นพระราชบญัญติั 
ปี  พ .ศ . 2542 จึงท าให้มหาวิทยาลัยและสถาบัน
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ทางดา้นสาธารณสุขต่าง ๆ ไดมี้การวิจยัพืชสมุนไพร
อย่างต่อเน่ือง ท าให้เน้ือหาและขอ้มูลดา้นสมุนไพร
ไทยมีจ านวนมากอยู่ในอินเทอร์เน็ต ซ่ึงมาจาก
แหล่งขอ้มูลท่ีหลากหลาย ท าให้ขอ้มูลมีการกระจดั
กระจาย และมีความขดัแยง้กนั โดยท่ีบางแหล่งขอ้มูล
ให้ข้อมูลข้อห้ามการใช้สมุนไพรในปริมาณท่ีมาก
เกินความจ าเป็น แต่ในขณะเดียวกนับางแหล่งขอ้มูล
ไม่ไดแ้นะน าวิธีการใชแ้ละขอ้หา้มของสมุนไพรต่าง ๆ 
จึงท าใหเ้กิดการส่ือสารท่ีผิดพลาดไปยงัผูใ้ช ้ทั้งน้ีอาจ
เน่ืองมาจากข้อมูลด้านสมุนไพรไทยท่ีถูกเผยแพร่
ออกไปอาจยงัไม่ไดรั้บการตรวจสอบอยา่งเป็นระบบ
จากผูเ้ช่ียวชาญหรือวิธีการคดักรององค์ความรู้ดว้ย
กระบวนการทางคอมพิวเตอร์ ส่งผลให้การสืบค้น
ขอ้มูลผ่านระบบเสิร์ซเอ็นจินโดยทัว่ไปอาจจะท าให้
ไดข้อ้มูลไม่ตรงกบัความตอ้งการของผูสื้บคน้ และ
องค์ความรู้ด้านสมุนไพรไทยส่วนใหญ่ท่ีพบบน
เวบ็ไซต ์มกัจะขาดการเช่ือมโยงและการจดัหมวดหมู่ 
เพ่ือให้ผูใ้ชเ้กิดความเขา้ใจท่ีชดัเจนอย่างคลอบคลุม
ในการน าองคค์วามรู้ไปใชป้ระโยชน์ไดเ้บ็ดเสร็จใน
แหล่งความรู้เดียว  

กา ร แก้ไ ข ปัญหา เห ล่ า น้ี  จ ะส ามา รถ
ประยุกตใ์ชอ้อนโทโลยี ในการระบุแนวคิดหลกัและ
ความสัมพนัธ์ระหว่างแนวคิดในโดเมนความรู้ของ
สมุนไพรไทย (Tungkwampian et al., 2015) ร่วมกบั
การน าเทคนิคการท าเหมืองขอ้มูลมาใชค้น้หาความรู้
ใหม่จากขอ้มูลท่ีมีปริมาณมาก โดยมีการสกดัขอ้มูล
ต่าง ๆ  เพ่ือใหส้ามารถน าขอ้มูลเหล่าน้ีไปใชป้ระโยชน์
ได้ ดังงานวิจัยของ Prompukdee et al. (2017) ได้น า
เทคนิคเหมืองข้อมูลมาประยุกต์ใช้ในการแพทย  ์
แผนไทย โดยสกัดชุดข้อมูลการรักษาอาการของ
ผูป่้วยท่ีแตกต่างกนั และใชก้ารคน้หากฎการเช่ือมโยง 
เพ่ือน าไปใชส้ร้างแบบจ าลอง เพ่ือวินิจฉัยผูป่้วยจาก
อาการท่ีบนัทึกไว ้จากการวิเคราะห์ถึงขอ้จ ากดัในการ
สกดัองคค์วามรู้จากเหมืองขอ้มูลแบบเดิม มาสร้างชุด

ขอ้มูลเพ่ือส่งต่อให้อลักอริทึมการเรียนรู้ของเคร่ือง 
(ML : Machine learning) ใชใ้นการท านายเชิงจ าแนก
และจัดกลุ่มข้อมูลความรู้ พบว่า การสกัดข้อมูลยงั
ขาดคุณภาพท่ีดี และคุณลกัษณะของข้อมูลบางตัว
ไม่ไดมี้ความเก่ียวขอ้ง/ไม่เกิดประโยชน์ท่ีแทจ้ริงใน
การบ่งบอกถึงคลาสค าตอบไดอ้ย่างมีประสิทธิภาพ  
ส่งผลใหโ้มเดล ML ท่ีน าไปใชป้ระโยชนข์าดคุณภาพ
และมีอัตราความแม่นย  าในการท านายท่ีไม่เป็นท่ี 
น่าพอใจตามไปดว้ย ในปัจจุบนัมีการน า ML มาใช้
สร้างวิธีการท่ีท าให้คอมพิวเตอร์เรียนรู้ไดจ้ากขอ้มูล
ตวัอย่างหรือสภาพแวดลอ้ม เพ่ือสร้างตวัแบบและ
น าไปใชท้ านายขอ้มูลใหม่ได ้และ ML สามารถใชใ้น
การท าเหมืองขอ้มูลในดา้นธุรกิจ ใชใ้นการวิเคราะห์
ขอ้มูลและคน้หารูปแบบการด าเนินธุรกิจต่าง ๆ ได ้
(Xiuyi and Yuxia, 2018) และการท าเหมืองข้อมูล
เชิงความหมาย (Semantic Mining) เป็นวิธีการสกัด
และวิเคราะห์ความรู้จากข้อมูลตัวอักษร  เพ่ือให้
คอมพิวเตอร์น าไปใช้ได้โดยตรง  โดยจะสกัด
คุณสมบติั และความสัมพนัธ์ทางความหมายระหวา่ง
ข้ อ ค ว า ม  โ ด ย ใ ช้ เ ท ค นิ ค ก า ร ป ร ะ ม ว ล ผ ล
ภาษาธรรมชาติออนโทโลยี ร่วมกบัการสร้างฐานกฎ
เชิงความหมาย และท าการประยุกตใ์ชก้ารเรียนรู้ของ
เคร่ืองมาช่วยจ าแนกหรือจดักลุ่มค าตอบเป้าหมายท่ี
ผู ้ใช้ต้องการทราบจากคุณลักษณะ (Feature) ของ
ขอ้ความต่าง ๆ ท่ีสกดัออกมาได ้(Tian et al., 2023) 

การพัฒนาเหมืองความรู้เชิงความหมาย 
(Semantic Mining) จะช่วยใหเ้ขา้ถึงความรู้จากแหล่ง
ต่าง ๆ บนเครือข่ายอินเทอร์เน็ตอยา่งเป็นระบบ ส่งผล
ใหก้ารท าเหมืองขอ้มูลเพ่ือการสืบคน้ขอ้มูลมาท าการ
วิเคราะห์และท านายผลลพัธ์ได้ถูกต้องและตรงกับ
ความตอ้งการของผูใ้ชม้ากยิ่งข้ึน ทั้งน้ีการประมวลผล
ข้อมูลเชิงความหมายจะช่วยให้การสกัดขอ้มูลจาก
แหล่งขอ้มูลหลายแหล่ง เพ่ือน ามาสร้างชุดขอ้มูลท่ีมี
คุณลกัษณะท่ีครบถว้น พร้อมส่งต่อเขา้สู่การวิเคราะห์
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ดว้ยวิธีการทางสถิติ และการท านายขอ้มูลดว้ยเทคนิค 
ML ให้มีความแม่นย  ามากยิ่งข้ึน เพ่ือน าไปสู่การ
พฒันาซอฟต์แวร์ท่ีสามารถใช้ประโยชน์ในชุมชน
ทอ้งถ่ินไดอ้ยา่งแทจ้ริง  

 

วธิีด าเนินการวจิัย 
การด าเนินงานวิจัยน้ี ได้ก าหนดวิธีด าเนิน 

การวิจัยท่ีสอดคล้องกับวตัถุประสงค์ของการวิจัย 
ประกอบดว้ย 3 ขั้นตอน ดงัน้ี  
1. การสร้างออนโทโลยีและกฎในการสืบค้นความรู้
เชิงความหมายสมุนไพรไทย 
 ท าการศึกษารวบรวมองค์ความรู้สมุนไพร
ไทยจากแหล่งความรู้ออนไลน์บนเว็บไซต์จ านวน 
100 แหล่ง อาทิ  1) wikipedia.com 2) ananhosp.go.th  
3) mnre.go.th 4) rspg.or.th 5) nittm.com 6) hsri.or.th 
7) rama.mahidol.ac.th 8) thaihealth.or.th 9) hfocus.org 
และ  10)  saranukromthai.or.th โดยการคัด เ ลื อก
เว็บไซต์เหล่าน้ี จากผูเ้ช่ียวชาญด้านสมุนไพรไทย 
จ านวน 3 ท่าน ท่ีผ่านตามเกณฑ์การน าเสนอข้อมูล
สารสนเทศท่ีมีความถูกตอ้งและเช่ือถือได้ เพ่ือน ามา
สร้างออนโทโลยี โดยใช้โปรแกรม Protégé ส าหรับ
รวบรวมและนิยามข้อมูลเชิงความหมายเก่ียวกับ
สมุนไพรไทย  โดยมีขั้นตอนการสร้างออนโทโลยี 
จ าแนกได ้4 ขั้นตอน ไดแ้ก่ 1) ก าหนดโดเมน และ
ขอบเขตของออนโทโลยีจากองค์ความรู้ท่ีสืบคน้ได้
จากเว็บไซต์ต่าง ๆ 2) แจกแจงค าส าคญัเพ่ือก าหนด
เป็นคลาส และแอทริบิวต์ในออนโทโลยี 3) ก าหนด
คุณสมบติัของคลาส และความสมัพนัธ์ระหวา่งคลาส 
และ 4) สร้างรายการขอ้มูล (Instant) เพ่ือเกบ็รวบรวม
ในคลาสต่าง ๆ ทั้งน้ีวิธีการสร้างออนโทโลยีดงักล่าว 
มี ค ว า มสอดคล้อ ง กับ ง า น วิ จั ย ข อ ง  Noy and 
McGuinness (2001) และออนโทโลยี ได้ รับการ
ตรวจสอบความ ถูกต้อ ง ครบถ้วน  และความ
สอดคลอ้งกบัองค์ความรู้ตน้ฉบบัจากเว็บไซต์ โดย

ผูเ้ช่ียวชาญ 3 ท่านในขา้งตน้ จากนั้นท าการสร้างกฎ
เพ่ือสืบค้นความรู้ด้วยภาษา SWRL (Semantic web 
rule language) โ ด ย ใ ช้ เ ค ร่ื อ ง มื อ ส่ ว น ข ย า ย 
(Extension) ท่ีเปิดให้ติดตั้ งเพ่ิมเติม และใช้งานบน
โปรแกรม  Protégé ทั้ ง น้ี  SWRL เ ป็นภาษา ท่ี มี
ความสามารถเขา้ถึงความรู้ และแสดงกฎส าหรับการ
อนุมานความรู้ท าให้เกิดขอ้มูลใหม่ (Kliangkhlao et 
al., 2015) ซ่ึงสามารถน ามาใชใ้นการสืบคน้ขอ้มูลเชิง
ความหมายไดอ้ยา่งมีประสิทธิภาพ   
2. การพัฒนากระบวนการเรียนรู้ของเคร่ืองบน
เหมืองความรู้เชิงความหมายสมุนไพรไทย 

น าผลลพัธ์ของค าส าคญัท่ีเก่ียวขอ้งกันเชิง
ความหมาย จากการสืบคน้ความรู้ในออนโทโลยีดว้ย
กฎ SWRL ในขั้นตอนท่ี 1 ไปใชส้กดัขอ้มูลเพ่ือสร้าง
เหมืองความรู้จากแหล่งความรู้บนเวบ็ไซต ์100 แหล่ง 
โดยใช้ Web Scraping บนภาษา  Python ในการดึง
ข้อมูล (Hillen, 2019; Yaiprasert and Yusakul, 2022) 
ตามโครงสร้างเชิงความหมายท่ีสร้างดว้ยออนโทโลยี 
ซ่ึงในขั้นตอนน้ีจะใชก้ารประมวลผลภาษาธรรมชาติ 
( NLP : Natural Language Processing)  เ พ่ื อ ตั ด
ข้อความจากประโยคความรู้บนเว็บไซต์ แล้วใช้
อัลกอริทึม Name Matching Algorithm ด้วยเทคนิค 
Levenshtein Distance ซ่ึงเป็นวิธีการวัดหาค่าความ
ต่างกนัของ 2 ขอ้ความ โดยวดัจากจ านวนอกัขระท่ี
จะตอ้งท าการตดัออก แทรก และแทนท่ีอกัขระใน
ข้อความ จนได้อักขระเหมือนข้อความต้นแบบ  
(Po, 2020) ในการคดัเลือกเฉพาะค าส าคญัท่ีมีอตัรา
ความคลา้ย (Similarity rate) กบัช่ือคลาสความรู้จาก
ออนโทโลยี ในอตัราค่า ratio 0.7 (70%) ข้ึนไป เพ่ือ
น ามาใชส้ร้างคุณลกัษณะ (Feature) และค่าในแต่ละ
คุณลกัษณะ (Value) บนชุดขอ้มูล (Dataset) สมุนไพร
ไทย ซ่ึงประกอบดว้ย Feature ต่าง ๆ อาทิ ส่วนประกอบ
ท่ีใช้ประโยชน์ได้ อาการ /โรค วิ ธีการน ามาใช้
ประโยชน์ ห้ามรับประทานเกินก่ีวนั และปริมาณท่ี
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แนะน าให้รับประทาน เพ่ือระบุไปยงัคลาสค าตอบ 
คือ ช่ือสมุนไพร  ท่ีน าไปใชใ้นกระบวนการท านาย
เชิงการจ าแนกดว้ยอลักอริทึม ML ใน 4 เทคนิค ดงัน้ี 

2.1 Neural Network (NN) เ ป็น  Algorithm 
หลักของก า ร เ รี ย น รู้ แบบ  Deep learning ซ่ึ ง มี
กระบวนการประมวลผลดงัสมการ 1 และ 2 (Jordan, 2017)   

 

𝑎 = 𝑔(𝑧) = 𝑔(∑ 𝑥𝑖
𝑛
𝑖=1 𝑤𝑖 + 𝑏), 𝑎 = 𝑔(𝑧) =  

1

1+𝑒−𝑧 ,   𝑎 = 𝑔(𝑧) {
0 𝑖𝑓 𝑧 ≤ 0
1 𝑖𝑓 𝑧 > 0

}          (1) 
 

𝜕𝐸𝑡𝑜𝑡𝑎𝑙

𝜕𝑤5
 , 

𝜕𝐸𝑡𝑜𝑡𝑎𝑙

𝜕𝑤5
=  

𝜕𝐸𝑡𝑜𝑡𝑎𝑙

𝜕𝑜𝑢𝑡𝑜1
∗ 

𝜕𝑜𝑢𝑡𝑜1

𝜕𝑛𝑒𝑡𝑜1
∗ 

𝜕𝑛𝑒𝑡𝑜1

𝜕𝑤5
                                          (2) 

 
  

จากสมการ  (1) ให้  a เ ป็น  perceptron ท่ี
ค  านวณผลรวมของค่า input (xi)  คูณดว้ยค่าน ้ าหนัก 
(wi) และรวมด้วยค่าไบแอส (b) ในชั้ นโครงข่าย 
(Layer) ต่าง ๆ ตามโครงสร้างของ Neural network 
จากนั้นค่า Output ในชั้นสุดทา้ย จะถูกน ามาค านวณ
ค่าความน่าจะเป็นตั้ งแต่ค่า  0 ถึง 1 ด้วยฟังก์ชัน 
Sigmoid คือ z =  1/(1+e-z) เพ่ือตัดสินคลาสค าตอบ 
โดยจะตรวจสอบว่า ถา้ z <= 0 ท านายคลาส 0, z>0 
ท านายคลาส 1  ในกระบวนการ Feed forward หาก
ไดผ้ลลพัธ์ท่ีผิดพลาดจากคลาสค าตอบจริง จะท าการ 
Back propagation ดงัสมการ (2) เพ่ือกระจายค่าความ
ผิดพลาดยอ้นกลบัดว้ยกฎ Chain rule เพ่ือท าการปรับ 
wi และ  b ในชั้ น ต่ า ง  ๆ  และวนรอบท าซ ้ า ใน
กระบวนการ Feed forward จนครบจ านวนรอบการ
ประมวลผลท่ีก าหนดไว ้

2.2 Support Vector Machine (SVM) เ ป็ น
เทคนิคในการจดจ ารูปแบบเพ่ือแกปั้ญหาการจดักลุ่ม 
(classification problem) (Wang et al., 2009) โดยใช้
การหาสัมประสิทธ์ิของสมการเพ่ือสร้างเส้นแบ่ง
ท่ีสุดในการแยกกลุ่มขอ้มูลท่ีถูกป้อนเขา้สู่อลักอริทึม 
(optimal separating hyper plane) เ ม่ือ เรา พิจารณา
ขอ้มูลท่ีประกอบดว้ยขอ้มูล 2 กลุ่มดงัสมการท่ี 3 

 
𝐷 = {(𝑥𝑖, 𝑦𝑖); 𝑖 = 1,2, … , 𝑛}                      (3) 

              

เม่ือ 𝑥𝑖 = (𝑥𝑖1, 𝑥𝑖2, … , 𝑥𝑖𝑚) ∈ 𝑅𝑚 

 𝑦𝑖 ∈ {1, −1}  โดย 1 คือ ขอ้มูลกลุ่ม 1 และ 
-1  คือ ขอ้มูลกลุ่ม 2 

 

ซ่ึงเป็นการก าหนดกลุ่มเป้าหมายให้ SVM 
โดยท่ี SVM นั้นมุ่งเป้าเพ่ือหาฟังก์ชนัการตดัสินใจท่ี
สามารถแบ่งแยกค่าท่ีไม่ทราบได ้ดงัสมการท่ี 4 

 

𝑓(𝑥) = sign{∑ 𝑤𝑘𝜑𝑘(𝑥)𝜑𝑘(𝑥𝑘) + 𝑏
𝑛𝑣
𝑘=1 }       (4) 

 

 𝜑(𝑥) = [𝜑1(𝑥1), 𝜑2(𝑥2), … , 𝜑𝑛(𝑥𝑛𝑣
)]𝑇      (5) 

 

กลุ่มข้อมูล x จากสมการท่ี 5 ไม่สามารถ
แบ่งแยกไดด้ว้ยสมการเส้นตรงแต่จะถูกแปลงให้อยู่
ในรูปแบบท่ีสามารถใชส้มการเส้นตรงแบ่งแยกได ้
โดยใชเ้คอร์เนลฟังกช์นั (kernel function) ดงัสมการท่ี 6 

 

            𝐾(𝑥, 𝑥𝑘) = φ(𝑥)𝜑(𝑥𝑘)                       (6) 
 

เม่ือ   φ(𝑥) แทน  ฟังกช์นัส าหรับแปลงขอ้มูลท่ีไม่
เป็นเชิงเสน้ใหเ้ป็นขอ้มูลท่ีอยูใ่นรูปเชิง
เสน้สามารถแบ่งแยกได ้ 

𝑤𝑘 แทน  ค่าน ้าหนกัท่ีเช่ือมโยงจาก feature 
space ไปสู่ output space  

B แทน  ค่าโนม้เอียง (bias)  
𝑥𝑘 แทน  ซพัพอร์ตเวกเตอร์  

โดย 𝑘 = 1,2, … , 𝑛𝑣   
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𝑛𝑣 แทน  จ านวนซพัพอร์ตเวกเตอร์  
 
วิธีการท่ีใช้ในการหาเส้นแบ่งท่ีดีท่ีสุด คือ 

การเพ่ิมเส้นขอบ (margin) ใหก้บัเส้นแบ่งทั้งสองขา้ง
และ สร้างเส้นขอบท่ีสัมผสักับค่าข้อมูลใน feature 
space ท่ีใกล้ท่ีสุดดังนั้นเส้นแบ่งท่ีมีเส้นขอบกวา้ง
ท่ีสุดจึงเป็นเส้นแบ่งท่ีดีท่ีสุดและเรียกต าแหน่งการ
สัมผัสข้อ มูล ท่ีใกล้ท่ี สุดจากการ เ พ่ิมขอบ น้ีว่ า  
“ซัพพอร์ต เวกเตอร์” (support vector) เน่ืองจากใน
บางกรณีการแบ่งแยกกลุ่มไม่สามารถท าไดถู้กตอ้ง
โดยสมบูรณ์  

ดงันั้น จึงตอ้งมีการก าหนดตวัแปรส าหรับ
ยอมรับค่าความผิดพลาดโดยการเพ่ิมตวัแปร  (slack 
variable) ดงัสมการท่ี 7 และ 8 ดงัน้ี 

 
𝑊𝑇x + b ≥ y − 𝑖  เม่ือก าหนดให ้y = 1     (7) 
 

𝑊𝑇x + b ≤ y + 𝑖  เม่ือก าหนดให ้y = -1    (8) 
 

จากการก าหนดค่า i > 0 ท าให้โครงสร้างของ 
ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมทชีนบรรลุวตัถุประสงค์ใน  2 
ส่วนคือการเพ่ิมระยะแบ่งแยกให้มากท่ีสุดและลด
ขอ้ผิดพลาดในการท านายใหต้ ่าท่ีสุด ดงัสมการท่ี 9 
 

M𝑖𝑛𝑖𝑚𝑖𝑧𝑒
1

2
‖𝑤‖2 + 𝑐 ∑ 

𝑖
𝑁
𝑖=1              (9) 

 

โดยท่ี  :𝑦𝑖(𝑊𝑇𝜑(𝑥) + 𝑏) + 
𝑖

− 1 ≥ 0 


𝑖

≥ 0, 𝑖 = 1,2, … , 𝑁 
 

2.3 K-Nearest Neighbor (KNN) เ ป็ น
อัล ก อ ริ ทึ ม ก า ร เ รี ย น รู้ ท่ี ไ ม่ ซั บ ซ้ อ น  แ ล ะ มี
ประสิทธิภาพส าหรับการจ าแนกขอ้มูลและการรับรู้
วตัถุซ่ึง KNN จะค านวณระยะทางโดยปริภูมิแบบ 
ยคุลิด (Sun et al., 2009) ดงัสมการท่ี 10 

 
𝐷(𝑝, 𝑞) =

√(𝑝1 − 𝑞1)2 + (𝑝2 − 𝑞2)2 + ⋯ + (𝑝𝑛 − 𝑞𝑛)2             (10) 
 
2.4 Decision Tree (DT) สามารถน าเสนอชุด

ขอ้มูล และกระบวนการประมวลผลเพ่ือสร้างเหมือง 
ความรู้ในแผนภาพผงังาน ดงัน้ี 

 
ตารางที่ 1  ชุดขอ้มูลสร้างโมเดล Decision Tree 

Feature 1 Feature 2 Feature 3 Class 
T T T Y 
F F F N 
T T F Y 
F F T N 

 
จากตารางท่ี  1 สามารถสร้างกฎของเง่ือนไขการตดัสินใจดว้ยโมเดล Decision Tree ดงัน้ี 

  R1 = IF (Feature 1 = T) AND (Feature 2 = T) THEN CLASS = Y 
  R2 = IF (Feature 1 = T) AND (Feature 2 = F) THEN CLASS = N 
  R3 = IF (Feature 1 = F) AND (Feature 2 = F) THEN CLASS = N 
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จากขั้นตอนการด าเนินงานขา้งตน้ สามารถ
น าเสนอขั้นตอนวิธีการพฒันากระบวนการเรียนรู้

ของเคร่ืองบนเหมืองความรู้เชิงความหมายสมุนไพร
ไทย ในรูปแบบผงังาน (Flowchart) ดงัน้ี

 

 
ภาพที่ 1  Flowchart ของกรอบแนวคิดกระบวนการเรียนรู้ของเคร่ืองบนเหมืองความรู้เชิงความหมายสมุนไพรไทย 

 
จากภาพท่ี 1 สามารถอธิบายกรอบแนวคิด

ของกระบวนการเรียนรู้ของเคร่ืองบนเหมืองความรู้
เชิงความหมายสมุนไพรไทย ได ้4 ขั้นตอน ดงัน้ี   

1. สร้างใช้ออนโทโลยีโดยใช้โปรแกรม 
Protégé เพ่ือรวบรวมองค์ความรู้สมุนไพรไทยเพ่ือ
การบ าบดัรักษา 

F 

T 
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2. สร้างฐานกฎเชิงความหมาย   SWRL 
ส าหรับคลาสไพล ย่านาง และฟ้าทะลายโจร โดยใช ้
Library บนโปรแกรม Protégé ในการอนุมานความรู้
ในออนโทโลยี แลว้น าไปสกดัความรู้สมุนไพร จาก 
100  เว็บไซต์ ทั้งน้ีในขั้นตอนการสกดัความรู้จะใช้ 
Name Matching Algorithm ดว้ยเทคนิค Levenshtein 
Distance เป็นวิธีการวัดหาค่าความต่างกันของ 2 
ขอ้ความ โดยวดัจากจ านวนอกัขระท่ีจะตอ้งท าการตดั
ออก แทรก และแทนท่ีอักขระในข้อความ จนได้
อกัขระเหมือนขอ้ความตน้แบบ (Po, 2020) จากนั้น
น าทั้ งสอง 2 ข้อความมาเปรียบเทียบกันด้วยอัตรา
ความคลา้ย  ≥  ratio 0.7 เพ่ือคดัเลือกค าส าคญัหรือ
ขอ้ความบนเวบ็ไซต ์ท่ีมีความคลา้ยกบัช่ือคลาสหรือ
ขอ้มูลท่ีเก็บไวใ้นคลาสต่าง ๆ ของออนโทโลยีตามท่ี
อนุมานได ้ 

3. สร้างชุดขอ้มูลเชิงความหมาย (semantic 
dataset) ซ่ึงประกอบดว้ยคุณลกัษณะ (feature) และ
ค่าความถ่ีในการคน้พบค าส าคญั (value) ของแต่ละ
คุณลกัษณะ  

4. ส่งชุดขอ้มูลให้กบัอลักอริทึมการเรียนรู้
ของเคร่ือง (ML) ไดแ้ก่ Neural network, SVM, KNN 
และ Decision tree เพ่ือใชใ้นการจ าแนกคลาสค าตอบ 
โ ด ย ท่ี อัล ก อ ริ ทึ ม  ML ทั้ ง  4 ช นิ ด  จ ะ ถู ก ตั้ ง
ค่าพารามิเตอร์เพ่ือใหก้ระบวนการเรียนรู้และท านาย
เกิดประสิทธิภาพท่ีดี ดงัน้ี  

4.1 Neural network ตั้งค่าพารามิเตอร์ 
hidden_layer_sizes = (3,3), activation=’relu’, optimizer = 
‘adam’ และวนรอบฝึกสอนโมเดล จ านวน 500 รอบ 

4 . 2  SVM ตั้ ง ค่ า พ า ร า มิ เ ต อ ร์  
kernel='linear' และการก าหนดระยะขอบในการ
จ าแนกขอ้มูล (C=1.0) 

4.3 KNN ตั้งค่าพารามิเตอร์ ท่ี k=3 
4.4 Decision tree ตั้งค่าพารามิเตอร์ 

criterion="entropy" และ max_depth=3   

3. การประเมินประสิทธิภาพในการสกัดความรู้เชิง
ความหมาย และจ าแนกข้อมูลสมุนไพรไทย 
แบ่งขั้นตอนการด าเนินงานเป็น 2 ส่วน ดงัน้ี 

3.1 การประเมินประสิทธิภาพในการสกัด
ความรู้เชิงความหมาย  

ใช้ค าส าคญัเชิงความหมายท่ีสืบคน้ไดจ้าก
ออนโทโลยี น าไปใชส้กดั/คน้คืนขอ้มูลสมุนไพรไทย 
3 ชนิด ได้แก่ ไพล ย่านาง และฟ้าทะลายโจร บน
เว็บไซต์ 100 แหล่ง ซ่ึงในการเลือกสมุนไพรไทย 3 
ชนิด มาใช้ในการทดสอบประสิทธิภาพในคร้ังน้ี 
เน่ืองจากเป็นสมุนไพรท่ีเป็นท่ีรู้จักของประชาชน
อย่ า งแพร่หลาย  และสามารถน ามาใช้ในการ
บ าบัดรักษาโรคท่ีพบได้ทั่ว ๆ ไป ซ่ึงประชาชน
สามารถน าองคค์วามรู้ท่ีสกดัไดจ้ากเหมืองความรู้เชิง
ความหมายไปใช้ได้ในชีวิตประจ าวนั จากนั้นน า
ผลลพัธ์ท่ีไดม้าค านวณหาค่าประสิทธิภาพ โดยแทน
สูตรของรายการผลลพัธ์ ดังน้ี A คือ จ านวนข้อมูล
สมุนไพรท่ีสืบคน้ไดแ้ละถูกตอ้งตามความสนใจ B 
คือ จ านวนขอ้มูลสมุนไพรท่ีถูกตอ้งตามความสนใจ 
แต่ไม่ถูกสืบคน้ และ C คือ จ านวนขอ้มูลสมุนไพรท่ี
สืบคน้ได ้แต่ไม่ถูกต้องตามความสนใจ (Miao and 
Zhu, 2021) จากนั้นน าค่าต่าง ๆ เหล่าน้ี มาค านวณหา
ค่าต่าง ๆ เพ่ือสรุปผลคุณภาพในการสกดัความรู้ใน 3 
ส่วน ดงัน้ี 

3.1.1 ค่าความแม่นย  า (Precision) 
คือ การหาค่าความแม่นย  าของโมเดล โดยท าการ
พิจารณาแยกทีละคลาส ดงัสมการท่ี 11 

 

Precision = A/(A+C) x 100                   (11) 
 

3.1.2 ค่าความระลึก (Recall) คือ 
การวดัค่าความถูกตอ้งของโมเดล โดยท าการพิจารณา
แยกทีละคลาส ดงัสมการท่ี 12  

 

Recall = A/(A+B) x 100                        (12) 
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3.1.3 ค่ าอัตราความถูกต้องใน
ภาพรวม (F-measure)  คือ ความสามารถในการ
ท านายของโมเดลจากการเฉล่ียค่า Precision และ 
Recall ดงัสมการท่ี 13  

 

F-measure = 2 x (Precision x Recall)  
/ (Precision + Recall)                                           (13) 
 

3.2 การประเมินประสิทธิภาพในการท านาย 
เพ่ือจ าแนกช่ือสมุนไพร  

จากข้อมูลคุณลกัษณะเชิงความหมายดงัท่ี
น าเสนอในขอ้ 2 เพ่ือท านายคลาสค าตอบช่ือสมุนไพร
ด้วยการเรียนรู้ของเคร่ือง โดยท าการทดสอบใน 4 
อลักอริทึม ไดแ้ก่ Neural Network, SVM, KNN และ 
Decision Tree โดยกระบวนการฝึกสอนและทดสอบ
ความถูกตอ้งในการท านาย โดยใชว้ิธีการแบ่งขอ้มูล 

(Split Test) ในอัต ร า  70:30 (Pongsanguan et al., 
2018; Ibrahim, 2022) จากตัวอย่างข้อมูลในเหมือง
ความรู้ ท่ีสืบค้นบนเว็บไซต์ 100 แหล่ง จ านวน
ทั้งหมด 300 ตวัอยา่ง จาก 3 คลาสค าตอบ ไดแ้ก่ ไพล 
(Zingiber montanum) ยา่นาง (Tiliacora triandra) และ
ฟ้าทะลายโจร (Andrographis paniculata) โดยได้
ขอ้มูลท่ีใช้ฝึกสอน จ านวน 210 ตวัอย่าง และขอ้มูล
ทดสอบจ านวน 90 ตวัอยา่ง จากนั้นท าการวดัค่าความ
ถูกตอ้งของแบบจ าลองโดยใช้ค่าความถูกตอ้งของ
ขอ้มูล (Accuracy) 
 

ผลการวจิัยและวจิารณ์ผล 
1. การสร้างออนโทโลยีและกฎในการสืบค้นความรู้
เชิงความหมายสมุนไพรไทย 

 
      
 
 
 
 

 
ภาพที่ 2  ฐานความรู้ออนโทโลยีในการสืบคน้ความรู้เชิงความหมายสมุนไพร 

 
ภาพท่ี 2 ฐานความรู้ออนโทโลยี ในการ

สืบคน้ความรู้เชิงความหมายสมุนไพร แบ่งเป็น 2 ชั้น
ความรู้ และมีคลาสความรู้จ านวนทั้ งหมด 8 คลาส 
ประกอบดว้ย 1) คลาส Process อธิบายเก่ียวกบัวิธีการ
ปรุงสมุนไพรเพ่ือใชใ้นการบ าบดัรักษาโรค 2) คลาส 
Herb อธิบายเก่ียวกบัรายละเอียดต่าง ๆ ของสมุนไพร 
เ ช่ น  ช่ื อส มุนไพรท้อ ง ถ่ิน  ช่ื อส มุนไพรท า ง
วิทยาศาสตร์ พ้ืนท่ี ๆ พบ ค าอธิบายรูปลกัษณ์ของ
สมุนไพร และลิงค์เช่ือมโยงไปยงัภาพถ่ายสมุนไพร 

เป็นต้น 3) คลาส  Searching  รวบรวมสถิติในการ
คน้หาขอ้มูลสมุนไพรชนิดต่าง ๆ จากผูใ้ช้งานผ่าน 
Google Search engine เพ่ือใชร้ะบุความส าคญัในการ
สกดัขอ้มูลผ่านกฎท่ีสอดคลอ้งกบัความตอ้งการรับรู้
ขอ้มูลของผูใ้ชง้าน 4) คลาส Disease  และ Symptom 
อธิบายเก่ียวกบัโรคและอาการท่ีสามารถใชส้มุนไพร
บ าบดัรักษาได ้เช่น โรคอีสุกอีใส โรคความดนัโลหิต
สูง และอาการเลือดก าเดาไหล เป็นต้น 5) คลาส 
UseFulComponent อธิบายเก่ียวกบัส่วนประกอบของ
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สมุนไพรท่ีใชป้ระโยชน์ในการรักษาโรคและอาการ
ต่ า ง  ๆ  ได้  (Chamnongsri, 2019)  เ ช่ น  ย่ านา ง มี
สรรพคุณในการรักษาโรคอีสุกอีใส เป็นตน้ และใน
ส่วนของส่วนประกอบท่ีใช้ประโยชน์ได้ จะมีการ
ปรุง เช่น ย่านางมีส่วนประกอบของใบ และราก
สามารถน าไปใช้ปรุงยาสมุนไพรได้ และ 6) คลาส 
Property อธิบายเก่ียวกับสรรพคุณและผลข้างเคียง
ของสมุนไพรชนิดต่าง ๆ ท่ีผูใ้ช้ควรตอ้งศึกษาก่อน
การใช ้ 

โครงสร้างออนโทโลยีท่ีพฒันาข้ึน มีความ
สอดคลอ้งกบัโครงสร้างออนโทโลยีในงานวิจยัของ 
Chamnongsri (2019) ท่ีให้ความหมายเก่ียวกับช่ือ
สมุนไพรทอ้งถ่ิน ช่ือทางวิทยาศาสตร์ สรรพคุณ และ
ส่วนประกอบท่ีใช้ประโยชน์ในการรักษาโรคและ
อาการต่าง ๆ ได ้แต่จะมีความแตกต่างตรงท่ีงานวิจยั
ในคร้ังน้ี มีการสร้างคลาสความรู้เพ่ิมเติมในการ

รวบรวมสถิติการค้นหาข้อมูลสมุนไพรจากผู ้ใช้  
เพ่ือให้ระบบสามารถสกดัความรู้จากเหมืองบนเว็บ 
(Web Mining) ท่ีตอบสนองต่อความตอ้งการของผูใ้ช้
บนพ้ืนฐานของค่าคะแนนความนิยมในการสืบคน้  
และงานวิจัยของ Tungkwampian et al. (2015) ได้
สรุปว่า การประยุกต์ใช้ออนโทโลยี จะช่วยระบุ
ความสัมพนัธ์ในเชิงความหมายระหว่างแนวคิดใน
โด เมนคว าม รู้ ขอ งส มุนไพรไทย  ได้อ ย่ า ง มี
ประสิทธิภาพ ดงันั้นออนโทโลยี จึงนบัเป็นแนวคิดท่ี
มีความเหมาะสมอย่างยิ่งในการน ามาใช้พัฒนา
เคร่ืองมือสกดั หรือขุดเจาะความรู้ท่ีเก่ียวขอ้งกนัใน
เชิงความหมายท่ีอยูก่ระจายในหลายแหล่งขอ้มูล 

จากภาพท่ี 2 สามารถสร้างกฎ SWRL เพ่ือ
เขา้ถึงโครงสร้างความรู้เชิงความหมายสมุนไพรไทย
บนออนโทโลยี ไดด้งัน้ี 

 

 
ภาพที่ 3  กฎ SWRL เพ่ือเขา้ถึงโครงสร้างความรู้เชิงความหมายสมุนไพรไทย 

 
จากภาพท่ี 3 กฎ SWRL ใช้ดึงโครงสร้าง

ฐานความรู้ออนโทโลยีเพ่ือระบุว่าสมุนไพรแต่ละ
ชนิดมีสรรพคุณและวิธีการน าส่วนประกอบต่าง ๆ 
ไปปรุงใชป้ระโยชน์ จากนั้นน าผลลพัธ์ท่ีไดส่้งออก
เ ป็น เ ป็นไฟล์  CSV จ ากนั้ น ส่ ง ไฟล์ เ ข้ า สู่ ก า ร
ประมวลผลเพ่ือสกัดความรู้ในเหมืองความรู้เชิง
ความหมาย สร้างชุดขอ้มูล และใช ้ML ในการท านาย
ผลลพัธ์ ตามขั้นตอนวิธีท่ีสร้างไวใ้นขั้นตอนท่ี 2 โดย
สามารถอธิบายโครงสร้างกฏ SWRL ไดด้งัน้ี 

1 .  Herb(?h) ^ UsefulComponent(?c) ^ 
Process(?pc) ^  Interdict(?ir )  คือ การประกาศตัว
แปร ?h เพ่ือเข้าถึงข้อมูลสมุนไพร  ?c เพ่ือเข้าถึง
ข้อ มูล ส่วนประกอบของสมุนไพร ท่ีน า มา ใช้
ประโยชน์ ?pc เพ่ือเขา้ถึงขอ้มูลวิธีการปรุงสมุนไพร 
และ ?ir  เพ่ือเขา้ถึงขอ้มูลผลขา้งเคียงของสมุนไพร 

2 .  HasComp(?h, ?c)  คื อ  ก า ร นิ ย า ม
ความหมายว่า สมุนไพรแต่ละชนิดมีส่วนประกอบท่ี
น ามาใชป้ระโยชนไ์ดแ้ตกต่างกนัออกไป 

Herb(?h) ^ UsefulComponent(?c) ^ Process(?pc) ^ Interdict(?ir ) ^ HasComp(?h, ?c)  
^ IsProceeded(?c, ?pc) ^ Interdict(?h, ?ir) ^ 

Disease_name(?h, ?ds) ^ Symptom_name(?h, ?st) ^  
RecommendedQuantity(?h, ?rq) -> sqwrl:select(?h, ?c, ?pc, ?ir, ?ds, ?st, ?rq) ^ sqwrl:orderBy(?c) 
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3 . IsProceeded(?c, ?pc)  คื อ  ก า ร นิ ย า ม
ความหมายว่า  ส่วนประกอบท่ีน ามาใช้ประโยชน์
ของสมุนไพร  มีวิธีการปรุงเพ่ือน ามาใชบ้ าบดัรักษา
โรคและอาการต่างๆ  

4 .  Interdict  (?h, ?ir)  คื อ  ก า ร นิ ย า ม
ความหมายว่า สมุนไพรแต่ละชนิดมีผลขา้งเคียงท่ี
ผูใ้ชค้วรระมดัระวงัในการใช ้

5. Disease_name(?h,?ds)^Symptom_name 
(?h, ?st)  คือ การนิยามความหมายว่า สมุนไพรแต่ละ
ชนิด สามารถใชบ้ าบดัรักษาโรคและอาการต่างๆ ได้
แตกต่างกนัออกไป 

6. RecommendedQuantity(?h, ?rq) คือ การ
นิยามความหมายว่า สมุนไพรแต่ละชนิดถูกจะถูก
แนะน าปริมาณการใช้หรือรับประทานในแต่ละวนั 
และไม่ควรเกินก่ีวนั เพ่ือไม่ใหส่้งผลเสียต่อร่างกาย  

7. sqwrl:select(?h, ?c, ?pc, ?ir, ?ds, ?st, ?rq) 
^ sqwrl:orderBy(?c) คือ การแสดงผลลพัธ์ท่ีได้จาก
การอนุมานดว้ยกฎตามองคป์ระกอบขอ้ 1-6 ดา้นบน 
โดยจะแสดงขอ้มูลในฟิลดต่์างๆ ไดแ้ก่ ช่ือสมุนไพร 
ส่วนประกอบ วิธีปรุง  ผลขา้งเคียง โรคและอาการ  
แ ล ะ ค า แนะน า เ ก่ี ย ว กับป ริ ม าณก า ร ใ ช้ห รื อ
รับประทานในแต่ละวนั โดยจะแสดงผลลพัธ์เรียง
ตามกลุ่ม (orderBy) ของส่วนประกอบของสมุนไพร  
2. การพัฒนากระบวนการเรียนรู้ของเคร่ืองบน
เหมืองความรู้เชิงความหมายสมุนไพรไทย  

สามารถน าเสนอขั้นตอนวิธีการประมวลผล
ดว้ยซูโดโคด้ (Pseudo code) ดงัน้ี 
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ภาพที่ 4  Pseudo code กระบวนการเรียนรู้ของเคร่ืองบนเหมืองความรู้เชิงความหมายสมุนไพรไทย 

 
 

Ontology = herb.owl 
Rule = SWRL command 
WordsfromWeb =  words on 100 herb knowledge  websites 
Keywords  = SemanticProcess(Ontology, Rule) 
Features, Value=  KnowledgeMiningProcess(Keywords, WordsfromWeb ) 
HerbDataset = CreateDataset(Features, Value) 
HerbdatasetTrain, HerbdatasetTest  = TrainTest_Split(HerbDataset, 70, 30)   
ML(HerbdatasetTrain, HerbdatasetTest) 
SemanticProcess(Ontology, Rule): 
  Results = Rule -> Ontology 
 For  Keyword  in Results : 
                    i += 1 
       Keywords[i]  =  Keyword 
               Return Keywords  
KnowledgeMiningProcess(Keywords, WordsfromWeb_TH) :  
 WordsfromWeb = Eng(WordsfromWeb_TH) 
 Sim = LVDistanct(Keywords, WordsfromWeb)  

if(Sim>=0.7) then    
Features  = WordsfromWeb  

               Value = count(Features)   
Return  Features, Value 

CreateDataset(Features, Value) :   
HerbDataset <- Add(Features, Value)  
Return HerbDataset 

TrainTest_Split(HerbDataset, TrainingProportion, TestingProportion) :  
 Train, Test  = train_test_split (HerbDataset, TrainingProportion,TestingProportion) 
 Return Train, Test  
ML(Train, Test) :  

NN(Train, Test) 
               SVM(Train, Test) 
 KNN(Train, Test) 
 DT(Train, Test) 
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จากภาพท่ี 4 Pseudo code แบ่งฟังก์ชันการ
ประมวลผลออกเป็น 4 ส่วน ดงัน้ี  

1. Semantic process ท าหน้าท่ีในการใช้กฎ 
SWRL ดึงขอ้มูลจากออนโทโลยี เพ่ือให้ไดค้  าส าคญั
จากคลาสความรู้เชิงความหมาย ซ่ึงงานวิจัยของ 
Polenghi et al. (2022) ได้ใช้กฎ SWRL ด าเนินการ
อตัโนมติักับออนโทโลยีในการให้เหตุผลขององค์
ความรู้เชิงความหมาย งานวิจยัของ Aldana Martín et 
al. (2022) ได้ใช้ SWRL ในการระบุความสัมพันธ์
ระหว่างแต่ละคลาสความรู้ เพ่ือให้เกิดการเช่ือมโยง
สาเหตุไปยงัผลท่ีตามมาขององค์ความรู้ท่ีสนใจได้
อย่างมีประสิทธิภาพ และงานวิจัยของ Ruger et al. 
(2022) ไดใ้ชภ้าษา SWRL  ส าหรับการสร้างกฎการ
อนุมานแบบมีเง่ือนไข เพ่ือดึงความรู้เชิงความหมาย
ในออนโทโลยี  แสดง เ ป็นค าแนะน าด้านการ
ให้บริการข้อมูลงานวิจัยตามโดเมนความรู้ท่ีผู ้ใช้
สนใจไดอ้ยา่งถูกตอ้งและคลอบคลุม  

2. Knowledge mining process ท าหน้าท่ีใน
การรับค่าค าส าคัญ เพ่ือน ามาเปรียบเทียบค่าความ
คล้ายกับข้อความท่ีอยู่บนเว็บไซต์สมุนไพรไทย 
จ านวน 100 แหล่งโดยขอ้มูล/ขอ้ความต่าง ๆ จะผ่าน
ขั้ น ต อนก า ร แปลข้อ มู ล จ า ก ภ า ษ า ไ ท ย เ ป็ น
ภาษาองักฤษก่อนโดยใชไ้ลบราล่ี Python googletrans 
แลว้ท าการตัดข้อความในประโยคโดยใช้ไลบราล่ี  

Python wordsegment เพ่ือน าข้อมูลมาเปรียบเทียบ
ความคล้ายกัน ตามแนวคิด Levenshtein distance 
จากนั้นเลือกขอ้ความท่ีมีความคลา้ยมากกว่าค่า ratio 
0.7 น ามาสร้างคุณลักษณะ และก าหนดค่าของ
คุณลักษณะ  (value) โ ด ย ก า รนับ คุณลักษณะ  
(ค าส าคญั) ท่ีพบในองคค์วามรู้บนเวบ็ไซต์ต่าง ๆ ซ่ึง
สอดคลอ้งกบังานวิจยัของ Ghosh et al. (2022) ไดใ้ช้
อลักอริทึม Levenshtein distance ในการสกดัระหวา่ง 
2 ข้อความท่ีมีอตัราความคลา้ยกันในระดบั ratio ท่ี
ก าหนดไว ้ 

3. Create Dataset โดย  feature และ  value 
จากการสืบคน้เหมืองขอ้มูล (ส่วนท่ี 2) ถูกส่งมาเพ่ือ
สร้างชุดขอ้มูลสมุนไพร ยกตวัอย่างเช่น การสร้างชุด
ขอ้มูลจากเหมืองความรู้เก่ียวกบัคลาสไพล (Zingiber 
montanum) มีความหมายเก่ียวกับการมีสรรพคุณ
รั กษ า อ า ก า ร เ ลื อ ดด า เ ด า ไ หล  โ ด ย ใช้ เ ห ง้ า 
(Rhizome/Rhizomes) มาท า ก า รต้ม  (Boil) คลาส 
ใบย่านาง  (Tiliacora triandra) ใช้ใบน ามาต้มเ พ่ือ
รักษาอาการโรคอีสุกอีใส (Chickenpox) และคลาส
ฟ้าทะลายโจร (Andrographis paniculata) ใชใ้บน ามา
ตม้เพ่ือรักษาอาการเป็นไขต้วัร้อน (Flu) โดยไม่ควร
รับประทานเกิน 7 วนั (EatDays)  และใช้ไม่เกิน 2 
เมด็ต่อวนั (EatTablets)  

4. Machine learning (ML) ท าการแบ่งขอ้มูล
เพ่ือใช้ในกระบวนการฝึกสอนและทดสอบความ
ถูกตอ้งในการท านาย ในอตัรา 70:30 (Pongsanguan 
et al., 2018; Ibrahim, 2022) จากนั้นส่งให้อลักอริทึม 
Neural network, SVM, KNN และ Decision tree เพ่ือ
ประมวลผลและทดสอบประสิทธิภาพ  ทั้งน้ีในการ
ประยุกต์ใช้เทคนิคเหมืองข้อมูลเชิงความหมาย 
ร่วมกบัการท านายผลลพัธ์ดว้ยการเรียนรู้ของเคร่ือง
ในงานวิจัย น้ี  สามารถสร้างระบบการแนะน า
สมุนไพรไทยเพ่ือบ าบดัรักษาอาการโรคบนขอ้มูล
แบบไร้โครงสร้างได้อย่างมีประสิทธิภาพ โดยมี
ความสอดคลอ้งกับงานวิจัยของ Prompukdee et al. 
(2017) ท่ีไดน้ าเทคนิคเหมืองขอ้มูลมาประยุกต์ใชใ้น
การแพทย์แผนไทย โดยสกัดชุดข้อมูลการรักษา
อาการของผูป่้วยท่ีแตกต่างกนั และใชก้ารคน้หากฎ
การเช่ือมโยง เพ่ือน าไปใช้สร้างแบบจ าลองด้วย
อัลกอริทึมการเรียนรู้ของเคร่ือง (ML : Machine 
learning) เพ่ือใชใ้นการท านายเชิงจ าแนกและจดักลุ่ม
ข้อมูลความรู้ ทั้ งน้ีสามารถน าเสนอโครงสร้างชุด
ข้อมูลท่ีสร้างได้จากการท าสกัดเหมืองความรู้เชิง
ความหมายสมุนไพรไทย ดงัตารางท่ี 2 
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ตารางที่ 2  ชุดขอ้มูลท่ีสกดัไดจ้ากเหมืองความรู้สมุนไพรไทย  
Rhizom

e 
Rhizome

s 
Boi

l 
Noseblee

d 
lea
f 

Chickenpo
x 

EatDay
s 

EatTablet
s 

fl
u class 

4 1 1 1 0 0 0 0 0 
Zingiber 
montanum 

0 0 3 2 0 1 0 0 0 
Tiliacora 
triandra 

0 0 1 0 1 0 7 2 1 
Andrographi
s paniculata 

                                                                 
 
 
3. ผลการประเมินประสิทธิภาพของกระบวนการ
เรียนรู้ของเคร่ืองบนเหมืองความรู้เชิงความหมาย
สมุนไพรไทย 

แบ่งเป็น 2 ส่วน ดงัน้ี 
3.1 ผลการประเมินประสิทธิภาพในการ

สกดัความรู้เชิงความหมาย สรุปไดด้งัน้ี 

ตารางที่ 3  ประสิทธิภาพในการสกดั/คน้คืนความรู้เชิงความหมายสมุนไพรไทยแหล่งความรู้บนเวบ็ไซต ์100 แหล่ง 
รายการทดสอบ ผลลพัธ์ในการสกดั/ค้นคืนความรู้ด้วยค่าเป้าหมายที่ก าหนด 

จ านวนข้อมูลสมุนไพร 
ที่สืบค้นได้และถูกต้อง

ตามความสนใจ  
(A) 

จ านวนข้อมูลสมุนไพร 
ที่ถูกต้องตามความสนใจ 

แต่ไม่ถูกสืบค้น  
(B) 

จ านวนข้อมูลสมุนไพร 
ที่สืบค้นได้ แต่ไม่ถูกต้อง

ตามความสนใจ 
 (C) 

1. ไพล (Zingiber 
montanum)   
ค่าเป้าหมาย ไดแ้ก่ เหงา้ 
(rhizome), ตม้ (boil), ฝน
(sting),  ก าเดาไหล (nose 
bleed)    

300 
(rhizome, boil, nose 
bleed) 

95 
(sting) 

0 

2. ยา่นาง (Tiliacora 
triandra) 
ค่าเป้าหมาย ไดแ้ก่ ใบ 
(leaf), ตม้ (boil),  
อีสุกอีใส (chickenpox)   

300 
(leaf, boil, chickenpox) 

0 
 

0 

IsProceeded IsProceeded Herb->HasProp-> Property-> TreatD-> Disease, ->TeatS->Symptom 
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ตารางที่ 3  (ต่อ) 
รายการทดสอบ ผลลพัธ์ในการสกดั/ค้นคืนความรู้ด้วยค่าเป้าหมายที่ก าหนด 

จ านวนข้อมูลสมุนไพร 
ที่สืบค้นได้และถูกต้อง

ตามความสนใจ  
(A) 

จ านวนข้อมูลสมุนไพร 
ที่ถูกต้องตามความสนใจ 

แต่ไม่ถูกสืบค้น  
(B) 

จ านวนข้อมูลสมุนไพร 
ที่สืบค้นได้ แต่ไม่ถูกต้อง

ตามความสนใจ 
 (C) 

3. ฟ้าทะลายโจร 
(Andrographis 
paniculata) 
ค่ า เ ป้ าหมาย ได้แ ก่  ใบ 
(leaf) , ต้ม  (boil), ไม่ควร
ทานเกิน 7 วนั (should not 
eat more 7 days), ไข้หวดั 
(flu),  2 เมด็ (2 tablets)    

300 
(leaf, boil, flu) 

70 
 (should not eat more 7 

days, 2 tablets ) 

0 

4.  ส่ ว นป ร ะ กอบขอ ง
สมุนไพรท่ีช่วยบ าบดัโรค
ความดนัโลหิตสูงได ้
ค่ า เ ป้ าหมาย ได้แ ก่  ใบ 
( leaf) ,  ย่ านาง (Tiliacora 
triandra)   

300 
(leaf, Tiliacora triandra ) 

0 
 

0 

5. สมุนไพรท่ีนิยมสืบค้น 
และ ช่วยบ าบัดโรคได้
มากกวา่ 1 โรค   
ค่าเป้าหมาย ไดแ้ก่ ย่านาง
(Tiliacora triandra), ใ บ 
(leaf), จ านวนคร้ังท่ีสืบคน้
ย่ านา ง (Searching), โรค
ความดันโลหิตสูง (High 
blood pressure), โ ร ค
อีสุกอีใส (Chickenpox)  

300 
(Tiliacora triandra, Leaf, 
Searching, High blood 
pressure, Chickenpox) 

0 
 

0 

Mean 300 33 0 

Precision  100%  

Recall  90.1%  

F-measure  94.8%  
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จากตารางท่ี 3 ประสิทธิภาพในการสกดั/คน้
คืนความรู้เชิงความหมายเก่ียวกบัสมุนไพรไทย โดย
ใช้ออนโทโลยี และกฎ SWRL ท าให้ได้ข้อมูล/ค า
ส าคญัท่ีสามารถน ามาใชส้ร้าง Feature และ Value ใน
ชุดขอ้มูลเชิงความหมายของสมุนไพรทั้ง 3 ชนิด เพ่ือ

ส่งไปประมวลผลด้วยอัลกอรทึม ML ได้อย่างมี
ประสิทธิภาพ โดยมีค่า F-measure เท่ากบั 94.8% 

3.2 ผลการประเมินประสิทธิภาพในการ
ท านาย เพ่ือจ าแนกคลาสค าตอบช่ือสมุนไพรดว้ย ML 
สรุปไดด้งัน้ี   

 
ตารางที่ 4  ค่าร้อยละความถูกตอ้งของการท านายเชิงจ าแนกช่ือสมุนไพร จาก 4 อลักอริทึม 

รายการทดสอบ ค่าร้อยละความถูกต้องในการท านาย 

Neural network SVM KNN Decision 
tree 

1. ไพล (Zingiber montanum)   91.1% 88.8% 83.3% 85.5% 
2. ยา่นาง (Tiliacora triandra) 90.0% 91.1% 83.3% 85.5% 
3. ฟ้าทะลายโจร (Andrographis paniculata) 88.9% 87.8% 80.0% 82.2% 
Average percentage  90.0% 

(1) 
89.2% 

(2) 
82.2% 

(4) 
84.4% 

(3) 

  
จากตารางท่ี 4 ประสิทธิภาพในการท านาย 

เพ่ือจ าแนกคลาสค าตอบสมุนไพร 3 ชนิด ดว้ย Neural 
network  ได้ค่ าความถูกต้อง  (Accuracy) สูง ท่ี สุด 
เท่ากบั 90.0%  รองลงมาคือ  SVM ค่าความถูกต้อง
เท่ากบั 89.2%  Decision tree  ค่าความถูกตอ้ง เท่ากบั 
84.4%  และ  KNN  ค่าความถูกต้องเท่ากับ 82.2% 
ตามล าดบั  
 

สรุป  
ออนโทโลยีสมุนไพรไทย แบ่งเป็น 2 ชั้น

ความรู้ และมีคลาสความรู้จ านวนทั้ งหมด 8 คลาส 
และ ในง าน วิ จัย น้ี ได้ส ร้ า งกฎ  SWRL เ พ่ื อ ดึ ง
โครงสร้างความรู้ท่ีช่วยระบุรูปแบบ (Pattern) ขอ้มูล
ท่ีคลาสค าตอบชนิดสมุนไพร 3 ชนิด ได้แก่ ไพล 
ย่านาง และฟ้าทะลายโจร  ไดอ้ย่างเป็นระบบ และ
สอดคลอ้งกบัขอบเขตความสนใจท่ีแทจ้ริง จากนั้น
โครงสร้างเชิงความหมาย จะถูกส่งเขา้สู่กระบวนการ

ประมวลผลเพ่ือสกัดความรู้ในเหมืองความรู้เชิง
ความหมาย สร้างชุดขอ้มูล และใช ้ML ในการท านาย
ผลลพัธ์ ซ่ึงวิธีการบูรณาการออนโทโลยี และ ML 
เพ่ือสร้างเหมืองความรู้เชิงความหมายสมุนไพรไทย  
ทั้ ง น้ีผลจากการบูรณาการเทคนิคท่ีโดดเด่นเข้า
ดว้ยกนั ส่งผลใหผ้ลการประเมินประสิทธิภาพในการ
สกดั/คน้คืนความรู้เชิงความหมายเก่ียวกบัสมุนไพร
ไทย ไดค่้า F-measure ในระดบัท่ีน่าพอใจ โดยมีค่า
เท่ากับ 87.9%  ซ่ึงผลจากความสามารถและความ
แม่นย  าในระดบัสูงของการสกดัและจ าแนกผลลพัธ์
บนเหมืองขอ้มูลเชิงความหมายท่ีพฒันาข้ึน จะช่วย
ให้นกัพฒันาสามารถใชอ้ลักอริทึมท่ีคิดคน้ข้ึนไปใช้
สร้างเหมืองขอ้มูลทางสุขภาพในดา้นต่าง ๆ ไดอ้ย่าง
มีประสิทธิภาพ และสามารถสร้างชุดขอ้มูล (Dataset) 
เชิงความหมายท่ีมีคุณภาพข้ึนมาใช้กบังานต่าง ๆ ได้
เอง    
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