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บทคัดย่อ 
 

งานวิจัยครั้งนี้มีวัตถุประสงค์เพื่อเปรียบเทียบประสิทธิภาพตัวแบบของราคาน้ำมันดีเซล B7 ราคา
น้ำมันดีเซล B10 และราคาน้ำมันดีเซล B20 และหาตัวแบบท่ีเหมาะสมในการพยากรณ์ราคาน้ำมันดีเซล B7 
ราคาน้ำมันดีเซล B10 และราคาน้ำมันดีเซล B20 โดยใช้ข้อมูลรายวัน ตั้งแต่วันท่ี 1 มกราคม พ.ศ. 2563 ถึง
วันที่ 31 ธันวาคม พ.ศ. 2565 ซึ่งปัจจัยที่ใช้ในการศึกษาครั้งนี้ ได้แก่ ราคาน้ำมันดิบในตลาดโลก ปริมาณ
การใช้น้ำมันดีเซล B7 น้ำมันดีเซล B10 และน้ำมันดีเซล B20 อัตราแลกเปลี่ยน ดัชนีราคาผู้บริโภค อัตรา
เงินกองทุนน้ำมันเชื้อเพลิงของน้ำมันดีเซล B7 น้ำมันดีเซล B10 และน้ำมันดีเซล B20 และราคาน้ำมันปาล์ม
ดิบ และทำการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของตัวแบบด้วยการเปรียบเทียบค่ารากของค่าคลาดเคลื่อนกำลัง
สองเฉลี่ย (Root Mean Square Error: RMSE) โดยวิธีการหาตัวแบบด้วยการถดถอยแบบขั ้นตอน 
(Stepwise regression) วิธีการถดถอยที่ปรับด้วยฟังก์ชันการลงโทษ (Penalized Regression) อันได้แก่ 
การถดถอยแบบริดจ์ (Ridge regression) การถดถอยแบบลาสโซ่ (Lasso regression) การถดถอยลาสโซ่
แบบปรับปรุง (Adaptive lasso regression) การถดถอยแบบอิลาสติคเน็ต (Elastic net regression) และ
การเรียนรู้ของเครื่อง (Machine learning) ได้แก่ วิธีซัพพอร์ตเวกเตอร์รีเกรสชัน (Support vector 
regression) และวิธีป่าสุ่ม (Random forest) ผลการวิจัยพบว่าวิธีป่าสุ่มเป็นวิธีที่เหมาะสมที่สุดในการหา
ตัวแบบที่เหมาะสมในการพยากรณ์ราคาน้ำมันดีเซล B7 ราคาน้ำมันดีเซล B10 และราคาน้ำมันดีเซล B20 
โดยมีค่า RMSE เท่ากับ 0.379, 0.3833 และ 0.3539 ตามลำดับ  
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Abstract 
 

This research study was to compare of model performance for the price of diesel 
B7, diesel B10, and diesel B20 and find a suitable model to forecast the price of diesel B7, 
diesel B10, and diesel B20 using daily data from January 1, 2020 to December 31, 2022. 
The factors used in the study were crude oil prices in the world market, consumption of 
diesel B7, diesel B10, and diesel B20, exchange rate, consumer price index, oil fuel fund 
rate of diesel B7, diesel B10, and diesel B20, and crude palm oil prices. Then, compare 
models to find the best model by measuring the model’s performance with the Root 
Mean Square Error (RMSE) using Stepwise Regression, Penalized Regression such as Ridge 
Regression, Lasso Regression, Adaptive Lasso Regression, Elastic Net Regression, and 
Machine Learning such as Support Vector Regression and Random Forest. According to the 
research results, Random Forest is the most suitable method for forecasting the price of 
diesel B7, diesel B10, and diesel B20 with RMSE values of 0.379, 0.3833, and 0.3539, 
respectively. 

 
Keywords: Penalized regression, Machine learning, Support vector regression, Random forest 

 
1. บทนำ 

น้ำมันเชื้อเพลิงจัดเป็นทรัพยากรธรรมชาติที่ถือว่าเป็นปัจจัยที่สำคัญต่อการดำรงชีวิต เนื่องจากถูก
นำไปใช้เป็นส่วนหนึ่งของกระบวนการผลิตทั้งในภาคอุตสาหกรรม ภาคเกษตรกรรม ภาคบริการ และภาค
การค้า ทั้งยังมีความสำคัญต่อการพัฒนาเศรษฐกิจของทุกประเทศรวมถึงประเทศไทยด้วย ทำให้ในการปรับ
ขึ้นราคาน้ำมันดิบส่งผลกระทบอย่างรุนแรงต่อภาคเศรษฐกิจอย่างต่อเนื่อง โดยเป็นอุปสรรคต่อการขยายตัว
ทางเศรษฐกิจของประเทศไทยทั้งในอดีต ปัจจุบันและอนาคต ซึ่งน้ำมันสำเร็จรูปที่ใช้ในประเทศไทยมาจาก
การนำเข้าน้ำมันดิบจากต่างประเทศและนำมากลั่นเป็นน้ำมันสำเร็จรูป นอกจากนี้ยังมีการนำเข้าน้ำมัน
สำเร็จรูปบางส่วนจากต่างประเทศเข้ามาใช้ ทั้งนี้เพราะประเทศไทยมีแหล่งน้ำมันดิบไม่เพียงพอกับความ
ต้องการ ในปี พ.ศ. 2565 ประเทศไทยมีการนำเข้าน้ำมันดิบเฉลี่ย 913,297 บาร์เรล/วัน เพิ่มขึ้น 5.8% เมื่อ
เทียบกับปี พ.ศ. 2564 และมีการนำเข้าน้ำมันสำเร็จรูปเฉลี่ย 77,971 บาร์เรล/วัน เพิ่มขึ้น 123.9% เมื่อ
เทียบกับปี พ.ศ. 2564 จะเห็นได้ว่าประเทศไทยมีแนวโน้มการนำเข้าน้ำมันสำเร็จรูปเพิ่มขึ้น โดยเฉพาะ
น้ำมันกลุ่มดีเซลซึ่งใช้ในภาคการขนส่งเป็นหลักมีปริมาณการใช้เฉลี่ยสูงถึง 73.05 ล้านลิตร/วัน [1] ในปี 
พ.ศ. 2565 มีการใช้น้ำมันดีเซล B7 เพิ่มขึ้นมาอยู่ที่ 63.88 ล้านลิตร/วัน และน้ำมันดีเซลพื้นฐานเพิ่มขึ้นมา
อยู่ที่ 6.70 ล้านลิตร/วัน และน้ำมันดีเซลหมุนเร็ว B20 มีปริมาณการใช้ 0.19 ล้านลิตร/วัน [2]  ซึ่งน้ำมัน
สำเร็จรูปถือว่าเป็นพลังงานสิ้นเปลืองเพราะเป็นพลังงานท่ีได้จากทรัพยากรธรรมชาติที่มีอยู่ในปริมาณจำกัด 
และในวันหน่ึงสามารถหมดไปได ้แต่ไม่สามารถเกิดขึ้นใหม่หรือสงัเคราะห์ทดแทนกันได้ เนื่องจากผลิตไมท่นั
ความต้องการทำให้ทั่วโลกกำลังเผชิญกับปัญหาการขาดแคลนพลังงานจึงเกิดพลังงานทดแทนขึ้นมา ซึ่ง
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พลังงานที่ใช้ทดแทนพลังงานจากฟอสซิล เช่น ถ่านหิน ปิโตรเลียมและก๊าซธรรมชาติ เป็นต้น ซึ ่งเป็น
พลังงานสิ้นเปลืองทีจ่ะหมดลงเมื่อใช้ไป 

จากงานวิจัยของ มารุต จำลอง และศักดิ์ชาย นาคนก [3] ศึกษาปัจจัยที่ส่งผลกระทบต่อราคาน้ำมัน
สำเร็จรูปดีเซลและการพยากรณ์ราคาน้ำมันดีเซลในประเทศไทย ทำการวิเคราะห์การถดถอยพหุคูณด้วย
วิธีการหาตัวแบบด้วยการถดถอยแบบขั้นตอน (Stepwise regression) กับตัวแปรอิสระดังต่อไปนี้ อัตรา
ภาษีสรรพสามิต (บาทต่อลิตร) กองทุนน้ำมันเชื้อเพลิง ดัชนีราคาผู้บริโภค และราคาน้ำมันดีเซลในตลาด
สิงคโปร์ พบว่าเกิดปัญหาพหุสัมพันธ์ (Multicollinearity) นั่นคือตัวแปรอิสระแต่ละตัวมีความสัมพันธ์กับ
ตัวแปรอิสระ ทำให้มีการตัดตัวแปรบางตัวที่มีความสัมพันธ์กันซึ่งเป็นตัวแปรที่น่าสนใจทิ้งไป และอาจเป็น
ปัจจัยที่ส่งผลต่อราคาน้ำมันดีเซล และเนื่องจากข้อมูลมีลักษณะเป็นอนุกรมเวลา (Time series) จึงอาจทำ
ให้เกิดค่าสหสัมพันธ์ของค่าคลาดเคลื่อน (Autocorrelation) ซึ่งทำให้การสรุปผลของตัวแบบไม่เหมาะสม
เท่าที่ควร ดังนั้นจึงเป็นท่ีมาของการหาตัวแบบด้วยวิธีอ่ืน ๆ 

จากการศึกษาของนักวิจัยหลายท่านพบว่าการถดถอยที่ปรับด้วยฟังก์ชันการลงโทษ (Penalized 
regression) ช่วยแก้ปัญหาพหุสัมพันธ์และการเกิดสหสัมพันธ์ของค่าคลาดเคลื่อนได้ เช่น จากงานวิจัยของ 
Hoerl และ Kennard [4] ได้เสนอวิธีการถดถอยแบบริดจ์ (Ridge regression) ซึ่งเป็นวิธีที่นิยมสำหรับ
สร้างตัวแบบเพื่อแก้ปัญหาพหุสัมพันธ์ที ่เกิดขึ ้น และในงานวิจัยของ Tibshirani [5] ได้เสนอวิธีถดถอย         
ลาสโซ่ (Least absolute shrinkage and selection operator: Lasso regression) ทั ้งนี ้งานวิจัยของ 
Zou และ Hastie [6]  ได้เสนอวิธีการถดถอยอิลาสติคเน็ต (Elastic net regression) ที่พัฒนาขึ้นมาเพื่อ
แก้ไขข้อจำกัดของวิธีลาสโซ่ ซึ่งวิธีอิลาสติคเน็ตจะรวมระหว่างวิธีริดจ์และวิธีลาสโซ่เข้าด้วยกัน ซึ่งเหมาะ
สำหรับการวิเคราะห์ข้อมูลที่มีจำนวนตัวแปรอิสระมากกว่าขนาดตัวอย่างเป็นจำนวนมาก และเกิดปัญหาพหุ
สัมพันธ์ ซึ่งสอดคล้องกับงานวิจัยของวรางคณา วัชรเสถียร [7] เบญจมาศ รุ่งศรานนทร์ และอัชฌา อระวี
พร [8] ที่ได้ทำการวิจัยเกี่ยวกับการถดถอยที่ปรับด้วยฟังก์ชันการลงโทษ  

ปัจจุบันการเรียนรู้ของเครื่อง (Machine learning) เป็นแนวทางใหม่ที่ทันสมัยที่มีงานวิจัยทั้งหลาย
นำประยุกต์ใช้ ทั้งนี้มีงานวิจัยที่เกี่ยวข้องกับสิ่งที่ทางนักวิจัยสนใจ ได้แก่ งานวิจัยของ Yasin และคณะ [9] 
ทำการทำนายราคาน้ำมันดิบโดยใช้วิธีซัพพอร์ตเวกเตอร์รีเกรสชัน (Support Vector Regression: SVR) 
ในการวิเคราะห์ความถดถอยสำหรับข้อมูลอนุกรมเวลา 

จากงานวิจัยของมารุต จำลอง และศักดิ์ชาย นาคนก [3] ฐิติรัตน์ แพทย์มงคล [10] วิลาสินี หีบแก้ว 
[11] และณัฐพินท์ เดชขุน [12] ทำให้ผู้วิจัยสนใจที่จะศึกษาปัจจัยที่เกี่ยวข้องกับราคาน้ำมันดีเซล B7 ราคา
น้ำมันดีเซล B10 และราคาน้ำมันดีเซล B20 ในประเทศไทย โดยนำตัวแปรอิสระที่ส่งผลต่อราคาน้ำมันในแต่
ละงานวิจัยมาศึกษาต่อซึ่งได้แก่ ราคาน้ำมันดิบในตลาดโลก ปริมาณการใช้น้ำมันดีเซล B7 น้ำมันดีเซล B10 
และน้ำมันดีเซล B20 อัตราแลกเปลี่ยน ดัชนีราคาผู้บริโภค อัตราเงินกองทุนน้ำมันเช้ือเพลิงของน้ำมันดีเซล 
B7 น้ำมันดีเซล B10 และน้ำมันดีเซล B20 และราคาน้ำมันปาล์มดิบ เพื่อนำไปสร้างตัวแบบท่ีเหมาะสม โดย
ใช้วิธีการหาตัวแบบด้วยการถดถอยแบบขั้นตอน การถดถอยที่ปรับด้วยฟังก์ชันการลงโทษ และการเรยีนรู้
ของเครื่อง ทั้งนี้ได้ทำการวิเคราะห์ข้อมูลด้วยโปรแกรมภาษาไพธอน 
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2. วิธีดำเนินงานวิจัย 
2.1 ขั้นตอนการดำเนินงานวิจัย 

ในงานวิจัยครั้งนี้มีขั้นตอนการดำเนินงานวิจัย ดังรูปที่ 1 มีรายละเอยีดดังต่อไปนี ้
1. เตรียมข้อมูลตั้งแต่วันที่ 1 มกราคม พ.ศ. 2563 ถึงวันที่ 31 ธันวาคม พ.ศ. 2565 โดยมีตัวแปร

ดังนี ้
ตัวแปรตาม ได้แก่ 

- ราคาน้ำมันดีเซล B7 ราคาน้ำมันดีเซล B10 และราคาน้ำมันดีเซล B20 
ตัวแปรอิสระ ได้แก่ 

- ราคาน้ำมันดิบในตลาดโลก 
- ปริมาณการใช้น้ำมันดีเซล B7 น้ำมันดีเซล B10 และน้ำมันดีเซล B20 
- อัตราแลกเปลี่ยน 
- ดัชนีราคาผู้บริโภค 
- อัตราเงินกองทุนน้ำมันเชื้อเพลิงของน้ำมันดีเซล B7 น้ำมันดีเซล B10 และน้ำมันดีเซล    

B20 และ 
- ราคาน้ำมันปาล์มดิบ 

2. ทำความสะอาดข้อมูล (Data cleaning) 
3. แบ่งข้อมูลออกเป็น 2 ส่วน ด้วยอัตราส่วน 70:30 คือ ข้อมูลฝึกฝน และข้อมูลทดสอบ ตามลำดับ 
4. สร้างตัวแบบด้วยวิธีการถดถอยแบบขั้นตอน การถดถอยแบบริดจ์ การถดถอยแบบลาสโซ่     

การถดถอยลาสโซ่แบบปรับปรุง (Adaptive Lasso Regression) การถดถอยแบบอิลาสติคเน็ต วิธีซัพพอร์ต
เวกเตอร์รีเกรสชัน และวิธีป่าสุ่ม (Random Forest) จากข้อมูลฝึกฝน 

5. นำข้อมูลทดสอบแทนค่าลงในตัวแบบที่ได้ในแต่ละวิธี และคำนวณค่ารากของค่าคลาดเคลื่อน
กำลังสองเฉลี่ย 

6. ทำการเปรียบเทียบประสิทธิภาพของตัวแบบด้วยการเปรียบเทียบค่ารากของค่าคลาดเคลื่อน
กำลังสองเฉลี่ย 

7. เลือกตัวแบบท่ีให้ค่ารากของค่าคลาดเคลื่อนกำลังสองเฉลี่ยต่ำที่สุด 
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รูปที่ 1. ขั้นตอนการดำเนินงานวิจยั 
  

เร่ิมต้น 

เตรียมข้อมูลตัวแปรอิสระและตัวแปรตาม 

ทำความสะอาดข้อมูล (Data cleaning) 

ข้อมูลฝึกฝน (Training data) 

สร้างตัวแบบด้วยวธิีการ Stepwise regression, Ridge 
regression, Lasso regression, Adaptive lasso regression, 
Elastic net regression, Support vector regression และ 

Random forest 

วัดประสิทธภิาพของตัวแบบโดยคำนวณ 
ค่ารากของค่าคลาดเคลื่อนกำลังสองเฉลี่ย 

เลือกตัวแบบที่ม ี
ค่ารากของค่าคลาดเคลื่อนกำลังสองเฉลี่ยต่ำที่สุด 

ข้อมูลทดสอบ (Testing data) 

สิ้นสุด 
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2.2 แหล่งที่มาของข้อมลู 
การเปรียบเทียบประสิทธิภาพตัวแบบระหว่างการถดถอยที่ปรับด้วยฟังก์ชันการลงโทษ และการ

เรียนรู้ของเครื่อง สำหรับราคาน้ำมันดีเซลในประเทศไทยได้ทำการศึกษาจากข้อมูลทุติยภูมิ (Secondary 
data) ตั้งแต่วันที่ 1 มกราคม พ.ศ. 2563 ถึงวันที่ 31 ธันวาคม พ.ศ. 2565 แบบข้อมูลอนุกรมเวลารายวัน
เป็นเวลา 3 ปี และมีจำนวนข้อมูลทั้งหมด 730 ค่าสังเกต ในงานวิจัยนี้ได้แบ่งข้อมูลออกเป็น 2 ส่วน ด้วย
อัตราส่วน 70:30 คือ ข้อมูลฝึกฝน และข้อมูลทดสอบ ตามลำดับ ซึ่งได้จากการเก็บข้อมูลจากหน่วยงานต่าง ๆ 
ที่เกี่ยวข้อง ดังนี ้

1. ข้อมูลราคาน้ำมันดีเซล เก็บรวมรวมจากเว็บไซต์ของบริษัท บางจาก คอร์ปอเรช่ัน จำกัด (มหาชน) 
ซึ่งมีข้อมูลราคาน้ำมันชนิดต่าง ๆ ย้อนหลัง 

2. ข้อมูลราคาน้ำมันดิบ เก็บรวบรวมจากเว็บไซต์ของบริษัท ฟิวชั่น มีเดีย จำกัด ซึ่งให้บริการข้อมูล
เกี่ยวกับตลาดการเงินแบบเรียลไทม์ และราคาซื้อขายล่าสุด 

3. ข้อมูลปริมาณการใช้น้ำมันดีเซล เก็บรวบรวมจากเว็บไซต์ของกรมเชื้อเพลิงธรรมชาติ กระทรวง
พลังงาน 

4. ข้อมูลอัตราแลกเปลี่ยน เก็บรวบรวมจากเว็บไซต์ของธนาคารแห่งประเทศไทย 
5. ข้อมูลดัชนีราคาผู้บริโภค เก็บรวบรวมจากเว็บไซต์ของกองดัชนีเศรษฐกิจการค้า สำนักงาน

นโยบายและยุทธศาสตร์การค้า กระทรวงพาณิชย ์ 
6. ข้อมูลอัตราเงินกองทุนน้ำมันเชื ้อเพลิง เก็บรวบรวมจากเว็บไซต์ของสำนักงานกองทุนน้ำมัน

เชื้อเพลิง (สกนช.) 
7. ข้อมูลราคาน้ำมันปาล์มดิบ เก็บรวบรวมจากเว็บไซต์ของกรมการค้าภายใน กระทรวงพาณิชย์ 

 
2.3 กรอบแนวคิดในการวิจัย 

กรอบแนวคิดในการวิจัยเป็นการกำหนดขอบเขตงานวิจัย โดยมีการกำหนดตัวแปรอิสระซึ่งเป็น
ปัจจัยที่ส่งผลต่อตัวแปรตามหรือผลที่ต้องการทราบ ดังรูปที่ 2  
 
         ตัวแปรอิสระ           ตัวแปรตาม 
              (Independent variable)                          (Dependent variable) 

 
 
 
 
 
 
 

รูปที่ 2. กรอบแนวคิดในการวิจัย 
 

- ราคาน้ำมันดีเซล B7 (บาท/ลิตร) 
- ราคาน้ำมันดีเซล B10 (บาท/

ลิตร) 
- ราคาน้ำมันดีเซล B20 (บาท/

ลิตร) 

- ราคาน้ำมันดิบในตลาดโลก (ดอลลาร์สหรัฐ/บาร์เรล) : X1 
- ปริมาณการใช้น้ำมันดีเซล B7 น้ำมันดีเซล B10 และน้ำมันดีเซล 

B20 (ล้านลิตร/วัน) : X2 
- อัตราแลกเปลี่ยน (บาท/ดอลลาร์สหรัฐ) : X3 
- ดัชนีราคาผู้บริโภค : X4 
- อัตราเงินกองทุนน้ำมันเชื้อเพลิงของน้ำมันดีเซล B7  
 น้ำมันดีเซล B10 และน้ำมันดีเซล B20  (บาท/ลิตร) : X5 
- ราคาน้ำมันปาล์มดิบ (บาท/กก.) : X6 
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2.4 การถดถอยท่ีปรับด้วยฟังก์ชันการลงโทษ  
การถดถอยที่ปรับด้วยฟังก์ชันการลงโทษ เป็นวิธีการทางสถิติที่ใช้หาค่าประมาณพารามิเตอร์

สัมประสิทธิ์การถดถอยวิธีหนึ่งที ่มีแนวคิดแบบ Non-Bayesian โดยมีจุดมุ่งหมายหลักเพื่อประมาณค่า
สัมประสิทธ์ิการถดถอยท่ีใช้ได้กับข้อมูลที่มีมิติสูงและลดปัญหาการเกิดพหุสัมพันธไ์ด้ 

โดยค่าประมาณพารามิเตอร์สัมประสิทธิ ์การถดถอยจะหาได้จากการหาค่า 𝛽 ที่ทำให้ฟังก์ชัน
เป้าหมาย (Objective function) มีค่าต่ำที ่สุด โดยจะมีส่วนที่แตกต่างกันคือ มี 𝑃𝜆(𝛽) เพิ ่มขึ ้นมา ซึ่ง
เรียกว่าฟังก์ชันนี้ว่า ฟังก์ชันการลงโทษ (Penalty function) ทีค่่าพารามิเตอร์ 𝜆  โดยทั่วไปจะใช้วิธี Cross-
validation ในการหาค่า 𝜆 ที่เหมาะสมสำหรับข้อมูลที่ต้องการวิเคราะห์ โดยค่า 𝜆 จะมีค่ามากกว่าหรือ
เท่ากับศูนย์ ซึ่งฟังก์ชันการลงโทษน้ันมีหลายรูปแบบท่ีแตกต่างกันไป [8] 

2.4.1 การวิเคราะห์การถดถอยแบบริดจ์  
Hoerl และ Kennard [4] เสนอการวิเคราะห์การถดถอยแบบริดจ์เพื่อแก้ปัญหาการเกิดพหุสัมพันธ์ 

ระหว่างตัวแปรอิสระ ซึ่งจะลดค่าความคลาดเคลื่อนกำลังสองของค่าเฉลี่ยให้มีค่าต่ำลง โดยค่าสัมประสิทธ์ิ
การถดถอยพหุคูณด้วยวิธีการถดถอยแบบริดจ์สามารถหาได้ จากสมการที ่(1) 

 
 𝛽̂𝑅𝑖𝑑𝑔𝑒 = arg min

𝛽
[∑ (𝑦𝑖 − 𝛽0 − ∑ 𝛽𝑗𝑋𝑖𝑗

𝑃
𝑗=1 )

2
+ 𝜆 ∑ 𝛽𝑗

2𝑃
𝑗=1

𝑛
𝑖=1 ]   ;  𝜆 > 0  (1) 

 
โดยมีฟังก์ชันการลงโทษแบบแอลทูนอร์ม (L2-Norm) ดังสมการที ่(2) 
 

   𝑃𝜆(𝛽) = 𝜆 ∑ 𝛽𝑗
2𝑃

𝑗=1     (2) 
  

เมื่อ  𝜆   คือ พารามิเตอร์ปรับแต่ง (Tuning parameter) ควบคุมขนาดการหดตัว 
   (Shrinkage) ของตัวประมาณ 𝛽̂𝑟𝑖𝑑𝑔𝑒 [9] 

 
2.4.2 การวิเคราะห์การถดถอยแบบลาสโซ่ 
Tibshirani [5] เสนอการวิเคราะห์การถดถอยแบบลาสโซ่ ใช้สำหรับการประมาณค่าสัมประสิทธิ์

การถดถอยและการคัดเลือกตัวแปรอิสระเข้าสู่ตัวแบบในคราวเดียวกัน โดยค่าสัมประสิทธิ์การถดถอย
พหุคูณของการวิเคราะห์การถดถอยแบบลาสโซ่จะให้ประสิทธิภาพสูงสุดในการพยากรณ์ สำหรับกรณีที่
จำนวนตัวแปรอิสระมีความสัมพันธ์กับตัวแปรตามจำนวนไม่มากนักในตัวแบบ ซึ่งจะทำให้ผลบวกระหว่าง
ผลรวมความคลาดเคลื่อนกำลังสองและผลรวมสัมบูรณ์ของค่าสัมประสิทธิ์ถ่วงน้ำหนักให้มีค่าต่ำสุด หากค่า
ถ่วงน้ำหนักมาก ๆ จะทำให้สัมประสิทธิ์นั้นหดตัวเหลือเท่ากับศูนย์หรือหายไป กล่าวคือวิธีนี้จะทำให้ค่า
สัมประสิทธ์ิส่วนใหญ่เป็นศูนย์และค่าสัมประสิทธ์ิบางส่วนไม่เท่ากับศูนย์ (Sparse estimator) โดยสามารถ
ประมาณค่าสัมประสิทธ์ิการถดถอยของการวิเคราะห์การถดถอยแบบลาสโซ่ ดังสมการที ่(3) 

 
 𝛽̂𝐿𝑎𝑠𝑠𝑜 = arg min

𝛽
[∑ (𝑦𝑖 − 𝛽0 − ∑ 𝛽𝑗𝑋𝑖𝑗

𝑃
𝑗=1 )

2
+ 𝜆 ∑ |𝛽𝑗|𝑃

𝑗=1
𝑛
𝑖=1 ]  ;  𝜆 > 0  (3) 
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โดยมีฟังก์ชันการลงโทษแบบแอลวันนอร์ม (L1-Norm)  ดังสมการที ่(4) 

 
   𝑃𝜆(𝛽) =  𝜆 ∑ |𝛽𝑗|

𝑝
𝑗=1     (4) 

 
เมื่อ    𝜆   คือ พารามิเตอร์ปรับแต่งควบคุมขนาดการหดตัวของตัวประมาณ 𝛽̂𝐿𝑎𝑠𝑠𝑜 

 
2.4.3 การวิเคราะห์การถดถอยลาสโซ่แบบปรับปรุง 
เนื ่องจากการวิเคราะห์การถดถอยแบบลาสโซ่ยังมีความเอนเอียงในการคัดเลือกตัวประมาณ

สัมประสิทธ์ิการถดถอย ดังนั้น Zou [13] จึงเสนอการวิเคราะห์การถดถอยลาสโซ่แบบปรับปรุง โดยเพิ่มค่า
ถ่วงน้ำหนัก (Weight) อีกหนึ่งพารามิเตอร์เข้ามาในวิธีการวิเคราะห์การถดถอยแบบลาสโซ่ ซึ่งการให้ค่าถ่วง
น้ำหนักกับพารามิเตอร์แต่ละตัวแตกต่างกันในฟังก์ชันการลงโทษ 𝑃λ(𝛽) โดยการกำหนดค่าถ่วงน้ำหนักให้มี
ค่าสูงสำหรับค่าสัมประสิทธ์ิที่มีค่าน้อย และกำหนดค่าถ่วงน้ำหนักให้มีค่าน้อยสำหรับค่าสมัประสทิธ์ิที่มีคา่สงู 
เพื่อลดความไม่คงเส้นคงวาที่ทำให้เกิดความเอนเอียงในการประมาณค่าสัมประสิทธ์ิการถดถอยแบบลาสโซ่ 
การใช้ฟังก์ชันการลงโทษยังมีคุณสมบัติอีก 1 ข้อคือ เมื่อขนาดตัวอย่างมีจำนวนมากพอ การวิเคราะห์การ
ถดถอยลาสโซ่แบบปรับปรุงจะมีความสามารถในการเลือกตัวแปรเสมือนกับว่าทราบตัวแบบท่ีแท้จริง (True 
model) ซึ่งคุณสมบัตินี้ไม่มีในการวิเคราะห์การถดถอยแบบลาสโซ่ โดยสามารถประมาณค่าสมัประสทิธ์ิการ
ถดถอยของการวิเคราะห์การถดถอยลาสโซ่แบบปรับปรุง ดังสมการที่ (5) 

 
 𝛽̂𝐴𝐿𝑎𝑠𝑠𝑜 = arg min

𝛽
[∑ (𝑦𝑖 − 𝛽0 − ∑ 𝛽𝑗𝑋𝑖𝑗

𝑃
𝑗=1 )

2
+ 𝜆 ∑ 𝑤̂𝑗|𝛽𝑗|𝑃

𝑗=1
𝑛
𝑖=1 ]  (5) 

 
โดยมีฟังก์ชันการลงโทษแบบแอลวันนอร์ม (L1-Norm)  ดังสมการที ่(6) 
 

   𝑃𝜆(𝛽) = 𝜆 ∑ 𝑤̂𝑗|𝛽𝑗|𝑃
𝑗=1     (6) 

 
เมื่อ  𝑤̂𝑗 =

1

|𝛽̂𝐿𝑎𝑠𝑠𝑜|
𝛾  ; 𝑗 = 1, 2, … , 𝑝, 𝛾 > 0 

 
โดยทั ่วไปกำหนดให้ 𝛾 = 1 และ 𝜆 ∑ 𝑤̂𝑗|𝛽𝑗|𝑃

𝑗=1  คือฟังก์ชันการลงโทษของการวิเคราะห์การ
ถดถอยลาสโซ่แบบปรับปรุง โดยเป็นฟังก์ชันการลงโทษของการวิเคราะห์การถดถอยแบบลาสโซ่ที่เพิ่มค่า
ถ่วงน้ำหนักเข้ามา 
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2.4.4 การวิเคราะห์การถดถอยแบบอิลาสติคเน็ต 
Zou และ Hastie [6] เสนอการวิเคราะห์การถดถอยแบบอิลาสติคเน็ต โดยเป็นการรวมกันระหว่าง

การวิเคราะห์การถดถอยแบบริดจ์และการวิเคราะห์การถดถอยแบบลาสโซ่ จึงสามารถคัดเลือกตัวแปรอิสระ
และประมาณค่าไปพร้อมกัน วิธีนี้เหมาะสำหรับการวิเคราะห์ข้อมูลที่ตัวแปรอิสระที่มีความสัมพันธ์กันสูง 
และมีจำนวนตัวแปรอิสระมากกว่าขนาดตัวอย่างมาก ๆ โดยค่าสัมประสิทธิ์การถดถอยพหุคูณของการ
วิเคราะห์การถดถอยแบบอิลาสติคเน็ต จะอยู่ในรูปผลบวกของผลรวมสัมบูรณ์ของค่าสัมประสิทธิ์ถ่วง
น้ำหนักและผลรวมกำลังสองของค่าสัมประสิทธิ ์ถ่วงน้ำหนักให้มีค่าต่ำสุด โดยสามารถประมาณค่า
สัมประสิทธ์ิการถดถอยของการวิเคราะห์การถดถอยแบบอิลาสติคเน็ต ดังสมการที ่(7) 

 
 𝛽̂𝐸𝑙𝑎𝑠𝑡𝑖𝑐 = arg min

𝛽
[∑ (𝑦𝑖 − 𝛽0 − ∑ 𝛽𝑗𝑋𝑖𝑗

𝑃
𝑗=1 )

2
+ 𝜆1 ∑ |𝛽𝑗|𝑃

𝑗=1 + 𝜆2 ∑ 𝛽𝑗
2𝑃

𝑗=1
𝑛
𝑖=1 ]  

       ; 0 < 𝜆1 + 𝜆2 < 0 (7) 
 

โดยมีฟังก์ชันการลงโทษ ดังสมการที ่(8) 
 

   𝑃𝜆(𝛽) = 𝜆1 ∑ |𝛽𝑗|𝑃
𝑗=1 + 𝜆2 ∑ 𝛽𝑗

2𝑃
𝑗=1     (8) 

 
ฟังก์ชันการลงโทษของการวิเคราะห์การถดถอยแบบอิลาสติคเน็ต เป็นการรวมกันของฟังก์ชันการ

ลงโทษของการวิเคราะห์การถดถอยแบบริดจ์และการวิเคราะห์การถดถอยแบบลาสโซ่  เมื่อ 𝜆1 = 0 การ
วิเคราะห์การถดถอยแบบอิลาสติคเน็ตจะเป็นการวิเคราะห์การถดถอยแบบริดจ์อย่างง่าย (Simple Ridge 
Regression) ซึ่งฟังก์ชันการลงโทษของการวิเคราะห์การถดถอยแบบอิลาสติคเน็ตจะมี  𝜆1 และ 𝜆2 คือ
พารามิเตอร์ปรับแต่ง ซึ่งควบคุมขนาดการหดตัวของ 𝛽̂𝐸𝑙𝑎𝑠𝑡𝑖𝑐  

 
2.5 การเรียนรู้ของเคร่ือง  

คือกระบวนการออกแบบโปรแกรมให้สามารถเรียนรู้และพัฒนาตัวเองได้จาก “ประสบการณ์” ซึ่ง
หมายถึงข้อมูลตัวอย่างที่ป้อนเข้าไป โดยหลักการของการเรียนรู้ของเครื่อง คือการนำข้อมูลตัวอย่างที่มีอยู่ 
ที่เรียกว่า ข้อมูลฝึกฝนและเอาท์พุตมาป้อนเข้าไปให้กับคอมพิวเตอร์เพื่อสอนให้คอมพิวเตอร์เรียนรู้และเกิด
การพัฒนา “ประสบการณ์” ของตัวโปรแกรม โดยการสร้างตัวแบบการเรียนรู้ให้คอมพิวเตอร์มีมันสมอง
และปรับตัวตามข้อมูลที ่ได้รับ สามารถทำนายหรือตัดสินใจทำงานด้วยตัวเองอย่างอัตโนมัติโดยไม่
จำเป็นต้องอาศัยการป้อนโปรแกรมคำสั่งประมวลผล [14] 

2.5.1 วิธซัีพพอร์ตเวกเตอร์รีเกรสชัน  
เป็นเทคนิคที ่ใช้วิธีการของซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน  (Support Vector Machine: SVM) มา

วิเคราะห์ความถดถอยระหว่างอินพุตเวกเตอร์ (Input vector) และตัวแปรเอาท์พุต (Output variables) 
ซึ่งนำมาใช้กับการพยากรณ์อนุกรมเวลา โดยเปลี่ยนการจำแนกคลาสด้วย SVM เป็นการทำนายค่าด้วย SVR 
เป้าหมาย คือ ต้องการค้นหาความสัมพันธ์เชิงเส้นระหว่างอินพุตเวกเตอร์ในมิติและตัวแปรเอาท์พุต สมการ
ถดถอยของ SVR คล้ายกับสมการไฮเปอร์เพลน (Hyperplane) ของ SVM โดยแสดงดังสมการที ่(9) 
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             𝑓(𝑥) = 〈𝑤, 𝜑(𝑥)〉 + 𝑏    (9) 
 

เมื่อ 𝑤 คือ เวกเตอร์ค่าน้ำหนัก 
  𝑏  คือ ค่าคงท่ี  

ในการหาค่า 𝑤, 𝑏 สามารถทำได้โดยแก้ไขปัญหาการหาค่าที่เหมาะสมภายใต้ข้อจำกัด ดังสมการที ่(10) 
 

   minimize
𝑤,𝑏,𝑢𝑖,𝑣𝑖

   
1

2
‖𝑤‖2 + 𝐶 ∑ (𝑢𝑖 + 𝑣𝑖)

𝑛
𝑖=1    (10) 

 
ภายใต้เงื่อนไข 𝑦𝑖 − 〈𝑤, 𝜑(𝑥𝑖)〉 − 𝑏 ≤  𝜀 +  𝑢𝑖 ,    𝑖 = 1,2, … , 𝑛, 

      〈𝑤, 𝜑(𝑥𝑖)〉 + 𝑏 – 𝑦𝑖 ≤  𝜀 +  𝑣𝑖  ,     𝑖 = 1,2, … , 𝑛, 
        𝑢𝑖 , 𝑣𝑖  ≥ 0                   ,     𝑖 = 1,2, … , 𝑛 
 

เมื ่อ 𝜀 แทนพารามิเตอร์ที ่กำหนดขนาดของบริเวณค่าความคลาดเคลื ่อนที ่ยอมรับได้ โดยค่า
ความคลาดเคลื่อนที่ตกอยู่ภายในบริเวณนี้จะไม่ถูกนำไปคิดในฟังก์ชันสูญเสีย 𝑢, 𝑣 แทนตัวแปรหย่อน 
(Slack variable) ซึ่งเป็นค่าท่ียอมให้บางจุดข้อมูลมีค่าความคลาดเคลื่อนมากกว่าค่า 𝜀 ที่กำหนดได้ดังแสดง
ในสมการข้อจำกัด 

2.5.2 วิธปี่าสุ่ม 
อัลกอริทึมในการหาตัวแบบด้วยวิธีป่าสุ่มเป็นอัลกอริทึมประเภทหนึ่งของวิธีต้นไม้ตัดสินใจที ่มี

ลักษณะแบบไม่ตัดแต่งกิ่ง (Unpruned) หรือต้นไม้ถดถอย (Regression trees) ซึ่งจะสร้างตัวแบบจากการ
นำข้อมูลฝึกฝนที่ถูกสุ่มเลือกเป็นตัวอย่างข้อมูล และทดสอบตัวแบบด้วยข้อมูลทดสอบ ซึ่งเป็นตัวอยา่งที่ไม่
ถูกสุ่มเลือกมาสร้างตัวแบบ สำหรับวิธีการนี้จะเรียกว่า Bagging และจะเรียกข้อมูลส่วนนี้ว่า Out-of-Bag 
(OOB) ผลลัพธ์ที่ได้อย่างอิสระจากต้นไม้ตัดสินใจแต่ละต้นถูกนำมาคิด 

หลักการทำวิธีป่าสุ่มเริ่มจากการสุ่มตัวอย่างชุดใหม่จากจำนวนข้อมูลทั้งหมด (Bootstrapping) โดย
ใช้วิธีสุ่มแบบแทนที่ให้ได้ออกมาชุดจำนวนที่ต้องการ โดยมีลักษณะไม่เหมือนกันมาสร้างตัวแบบต้นไม้
ตัดสินใจ (Decision tree) สำหรับแต่ละชุดข้อมูลเพื่อทำนายชุดข้อมูลใหม่โดยการสร้างต้นไม้ตัดสินใจ โดย
นิยามเอนโทรปี (Entropy) หรือปริมาณที่บอกถึงความไม่เป็นระเบียบของข้อมูลในเซตของตัวอย่าง 𝑆 คือ 
𝐸(𝑆) ดังสมการที ่(11)  

 
       𝐸(𝑆) = − ∑ 𝑃𝑠(𝑗) log2 𝑃𝑠(𝑗)𝑛

𝑗=1     (11) 
 
เมื่อ  𝑆 คือ ตัวอย่างที่ประกอบด้วยชุดของตัวแปรต้นและตัวแปรตาม 

 𝑃𝑠(𝑗) คือ อัตราส่วนของ S ที่ตัวแปรตามหรือผลลัพธ์มีค่า j 
หลังจากนั้นทำการหาผลลัพธ์จากแต่ละตัวแบบ เช่น การหาค่าเฉลี่ย (Mean) ของค่าทำนาย การหา

ค่ารากของค่าคลาดเคลื่อนกำลังสองเฉลี่ย (Root Mean Square Error: RMSE) สำหรับการวิเคราะห์การ
ถดถอย (Regression analysis) [15] 
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2.6 การวัดประสิทธิภาพของตัวแบบ 
ค่ารากของค่าคลาดเคลื่อนกำลังสองเฉลี่ย 
เป็นการวัดค่าความคลาดเคลื่อนแบบมาตรฐานท่ีนิยมใช้กันอย่างแพร่หลาย โดยค่าที่ได้ยิ่งน้อยแสดง

ถึงตัวแบบท่ีได้มีความแม่นยำมาก โดยคำนวณได้จากการหารากท่ีสอง (Squared root) ของค่าคลาดเคลื่อน
กำลังสองเฉลี่ย ซึ่งค่าคลาดเคลื่อนคือผลต่างระหว่างค่าสังเกตและค่าพยากรณ์ที ่ได้จากตัวแบบ ดังนั้น
สามารถหาค่ารากของค่าคลาดเคลื่อนกำลังสองเฉลี่ยได้ ดังสมการที่ (12) 

 

   𝑅𝑀𝑆𝐸 = √∑ (𝑦𝑖−𝑦̂𝑖)
2𝑛

𝑖=1

𝑛
    (12) 

 
เมื่อ 𝑦𝑖   คือ ค่าของข้อมูลที่เกิดขึ้นจริง หรือค่าสังเกต 

 𝑦̂𝑖  คือ ค่าของข้อมูลที่ได้จากการพยากรณ์ 
 𝑛 คือ จำนวนข้อมูลทั้งหมด 

  
3. ผลการวิจัยและอภิปรายผล 

การจากศึกษาหาความสัมพันธ์ระหว่างตัวแปร พบว่าปัจจัยที ่นำมาศึกษาทั ้ง 6 ตัวแปร  มี
ความสัมพันธ์กับราคาน้ำมันดีเซล B7 น้ำมันดีเซล B10 และน้ำมันดีเซล B20 ดังรูปที่ 3 – 5  
 

 

 
รูปที่ 3. Correlation Heatmap ระหว่างตัวแปรต่าง ๆ ในการพยากรณ์ราคานำ้มันดีเซล B7 

 
จากรูปที ่ 3 พบว่าตัวแปร X5 หรืออัตราเงินกองทุนน้ำมันเชื ้อเพลิงของน้ำมันดีเซล B7 มี

ความสัมพันธ์กับตัวแปรอื่น ๆ ในทิศทางตรงกันข้าม รวมถึงตัวแปรราคาน้ำมันดีเซล B7 ด้วย ซึ่งหมายความ
ว่า ถ้าอัตราเงินกองทุนน้ำมันเชื้อเพลิงของน้ำมันดีเซล B7 เพิ่มขึ้นจะส่งผลต่อราคาน้ำมันดีเซล B10 ให้มี
ราคาลดลง 
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รูปที่ 4. Correlation Heatmap ระหว่างตัวแปรต่าง ๆ ในการพยากรณ์ราคานำ้มันดีเซล B10 

 
จากรูปที่ 4 พบว่าตัวแปร X2 หรือปริมาณการใช้น้ำมันดีเซล B10 และตัวแปร X5 หรืออัตรา

เงินกองทุนน้ำมันเชื้อเพลิงของน้ำมันดีเซล B10 มีความสัมพันธ์ในทิศทางตรงกนัข้ามกับตัวแปร Y หรือราคา
น้ำมันดีเซล B10 ซึ่งหมายความว่า ถ้าปริมาณการใช้น้ำมันดีเซล B10 เพิ่มขึ้นจะส่งผลต่อราคาน้ำมันดีเซล 
B10 ให้มีราคาลดลง ทำนองเดียวกันคือถ้าอัตราเงินกองทุนน้ำมันเชื้อเพลิงของน้ำมันดีเซล B10 เพิ่มขึ้นจะ
ส่งผลต่อราคาน้ำมันดีเซล B10 ให้มีราคาลดลง 

และพบว่าตัวแปร X2 หรือปริมาณการใช้น้ำมันดีเซล B10 มีความสัมพันธ์กับตัวแปร X5 หรืออัตรา
เงินกองทุนน้ำมันเชื้อเพลิงของน้ำมันดีเซล B10 ในทิศทางเดียวกัน นั่นคือ ถ้ามีการปริมาณการใช้น้ำมัน
ดีเซลเพิ่มขึ้นจะทำให้อัตราเงินกองทุนน้ำมันเชื้อเพลิงของน้ำมันดีเซลเพิ่มขึ้นเช่นกัน 

 

 

 
รูปที่ 5. Correlation Heatmap ระหว่างตัวแปรต่าง ๆ ในการพยากรณ์ราคานำ้มันดีเซล B20 
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จากรูปที่ 5 พบว่าตัวแปร X2 หรือปริมาณการใช้น้ำมันดีเซล B20 มีความสัมพันธ์กับตัวแปรอื่น ๆ 
ในทิศทางตรงกันข้าม รวมถึงตัวแปรราคาน้ำมันดีเซล B20 ด้วย ซึ่งหมายความว่า ถ้าอัตราเงินกองทุนน้ำมัน
เชื้อเพลิงของน้ำมันดีเซล B20 เพิ่มขึ้นจะส่งผลต่อราคาน้ำมันดีเซล B20 ให้มีราคาลดลง 

 
3.1 ผลการวัดประสิทธิภาพของตัวแบบในการพยากรณ์ราคาน้ำมันดีเซล B7 

การเปรียบเทียบค่า RMSE ของวิธีต่าง ๆ ดังตารางที่ 1 พบว่าการหาตัวแบบด้วยวิธีป่าสุ่ม ได้ค่า 
RMSE ต่ำที่สุด จึงสรุปได้ว่า การหาตัวแบบด้วยวิธีป่าสุ่มเป็นวิธีที่เหมาะสมที่สุดในการหาตัวแบบในการ
พยากรณ์ราคาน้ำมันดีเซล B7  

 
ตารางที่ 1. ค่า RMSE สำหรับแต่ละตัวแบบที่ใช้ในการพยากรณ์ราคาน้ำมันดีเซล B7 

ตัวแบบ  RMSE 
การถดถอยแบบขั้นตอน 1.2457 
การวิเคราะหก์ารถดถอยแบบริดจ์ 1.2456 
การวิเคราะหก์ารถดถอยแบบลาสโซ ่ 1.2451 
การวิเคราะหก์ารถดถอยลาสโซแ่บบปรบัปรุง 1.2358 
การวิเคราะหก์ารถดถอยแบบอิลาสติคเน็ต 1.2453 
วิธีซัพพอร์ตเวกเตอร์รีเกรสชัน 0.4340 
วิธีป่าสุม่ 0.3790 

 
3.2 ผลการวัดประสิทธิภาพของตัวแบบในการพยากรณ์ราคาน้ำมันดีเซล B10 

การเปรียบเทียบค่า RMSE ของวิธีต่าง ๆ ดังตารางที่ 2 พบว่าการหาตัวแบบด้วยวิธีป่าสุ่ม ได้ค่า 
RMSE ต่ำที่สุด จึงสรุปได้ว่าการหาตัวแบบด้วยวิธีป่าสุ่มเป็นวิธีที่เหมาะสมที่สุดในการหาตัวแบบในการ
พยากรณ์ราคาน้ำมันดีเซล B10 

 
ตารางที่ 2. ค่า RMSE สำหรับแต่ละตัวแบบที่ใช้ในการพยากรณ์ราคาน้ำมันดีเซล B10 

ตัวแบบ  RMSE 
การถดถอยแบบขั้นตอน 1.2283 
การวิเคราะห์การถดถอยแบบริดจ์ 1.2283 
การวิเคราะห์การถดถอยแบบลาสโซ่ 1.2276 
การวิเคราะห์การถดถอยลาสโซแ่บบปรับปรุง 1.2189 
การวิเคราะห์การถดถอยแบบอิลาสติคเน็ต 1.2280 
วิธีซัพพอร์ตเวกเตอร์รีเกรสชัน 0.4267 
วิธีป่าสุ่ม 0.3833 
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3.3 ผลการวัดประสิทธิภาพของตัวแบบในการพยากรณ์ราคาน้ำมันดีเซล B20 
การเปรียบเทียบค่า RMSE ของวิธีต่าง ๆ ดังตารางที่ 3 พบว่าการหาตัวแบบด้วยวิธีป่าสุ่ม ได้ค่า 

RMSE ต่ำที่สุด จึงสรุปได้ว่าการหาตัวแบบด้วยวิธีป่าสุ่มเป็นวิธีที่เหมาะสมที่สุดในการหาตัวแบบในการ
พยากรณ์ราคาน้ำมันดีเซล B20 

 
ตารางที่ 3. ค่า RMSE สำหรับแต่ละตัวแบบที่ใช้ในการพยากรณ์ราคาน้ำมันดีเซล B20 

ตัวแบบ RMSE 
การถดถอยแบบขั้นตอน 1.2326 
การวิเคราะหก์ารถดถอยแบบริดจ์ 1.2328 
การวิเคราะหก์ารถดถอยแบบลาสโซ ่ 1.2319 
การวิเคราะหก์ารถดถอยลาสโซแ่บบปรบัปรุง 1.2322 
การวิเคราะหก์ารถดถอยแบบอิลาสติคเน็ต 1.2323 
วิธีซัพพอร์ตเวกเตอร์รีเกรสชัน 0.4214 
วิธีป่าสุม่ 0.3539 

 
3.4 อภิปรายผล 

จากการศึกษาพบว่าตัวแปรอิสระที่อยู่ในตัวแบบที่ใช้ในการพยากรณ์ราคาน้ำมันดีเซลด้วยวิธีการ
วิเคราะห์การถดถอยแบบลาสโซ่และการวิเคราะห์การถดถอยลาสโซ่แบบปรับปรุง ได้แก่ ตัวแปรราคา
น้ำมันดิบในตลาดโลก อัตราแลกเปลี่ยน ดัชนีราคาผู้บริโภค อัตราเงินกองทุนน้ำมันเชื้อเพลิงของน้ำมันดีเซล 
และราคาน้ำมันปาล์มดิบ ซึ่งตัวแปรปริมาณการใช้น้ำมันดีเซลเป็นตัวแปรที่ถูกคัดเลือกออกไปจากตัวแบบ 

ตัวแปรที่อยู่ในตัวแบบที่ใช้ในการพยากรณ์ราคาน้ำมันดีเซลด้วยวิธีการวิเคราะห์การถดถอยแบบ 
ริดจ์และการวิเคราะห์การถดถอยแบบอิลาสติคเน็ต ได้แก่ ตัวแปรราคาน้ำมันดิบในตลาดโลก ปริมาณการใช้
น้ำมันดีเซล อัตราแลกเปลี่ยน ดัชนีราคาผู้บริโภค อัตราเงินกองทุนน้ำมันเชื้อเพลิงของน้ำมันดีเซล และราคา
น้ำมันปาล์มดิบ โดยตัวแปรราคาน้ำมันดิบในตลาดโลก อัตราแลกเปลี่ยน อัตราเงินกองทุนน้ำมันเชื้อเพลิง
ของน้ำมันดีเซล สอดคล้องกับงานวิจัยของฐิติรัตน์ แพทย์มงคล [10] และวิลาสินี หีบแก้ว [11] แต่ตัวแปร
อัตราแลกเปลี่ยน ดัชนีราคาผู้บริโภค และอัตราเงินกองทุนน้ำมันเชื้อเพลิงของน้ำมันดีเซล ไม่สอดคล้องกับ
งานวิจัยของณัฐพินท์ เดชขุน [12] มารุต จำลอง และศักดิ์ชาย นาคนก [3] เนื่องจากในงานวิจัยของณัฐพินท์ 
เดชขุน [12] ได้ผลสรุปว่าตัวแปรอัตราแลกเปลี่ยน ดัชนีราคาผู้บริโภค และอัตราเงินกองทุนน้ำมันเช้ือเพลิง
ไม่มีผลต่อราคาน้ำมันสำเร็จรูปดีเซล และงานวิจัยของมารุต จำลอง และศักดิ์ชาย นาคนก [3] ได้ผลสรุปว่า
ตัวแปรอัตราแลกเปลี่ยนไม่มีผลต่อราคาน้ำมันสำเร็จรูปดีเซล 

ทั้งนี้จะพบว่าตัวแบบที่ได้จากวิธีการถดถอยที่ปรับด้วยฟังก์ชันการลงโทษให้ค่า RMSE ที่มากกว่า
เนื่องจากจำนวนตัวแปรอิสระใช้ในการสร้างตัวแบบมีจำนวนที่น้อยกว่า เพราะตัวแปรอิสระบางตัว ถูก
คัดเลือกออกไปจากตัวแบบ ในขณะที่ตัวแบบที่ได้จากวิธีการเรียนรู้ของเครื่องเกิดจากการคำนวณของตัว
แปรอิสระทั้งหมด 6 ตัว ซึ่งสอดคล้องกับผลการวิจัยที่ว่าค่า RMSE จากตัวแบบที่ได้จากวิธีการเรียนรู้ของ
เครื่องให้ค่าน้อยกว่าวิธีการถดถอยท่ีปรับด้วยฟังก์ชันการลงโทษ 
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4. สรุปผลการวิจัย 
จากการที่ผู้วิจัยได้ทำการเปรียบเทียบประสิทธิภาพตัวแบบระหว่างการถดถอยที่ปรับด้วยฟังก์ชัน

การลงโทษ และการเรียนรู้ของเครื่อง สำหรับราคาน้ำมันดีเซลในประเทศไทย พบว่ามีปัจจัยที่เกี่ยวข้องดังนี้ 
ราคาน้ำมันดิบในตลาดโลก ปริมาณการใช้น้ำมันดีเซล B7 น้ำมันดีเซล B10 และน้ำมันดีเซล B20 อัตรา
แลกเปลี่ยน ดัชนีราคาผู้บริโภค อัตราเงินกองทุนน้ำมันเชื้อเพลิงของน้ำมันดีเซล B7 น้ำมันดีเซล B10 และ
น้ำมันดีเซล B20 และราคาน้ำมันปาล์มดิบ และทำการสร้างตัวแบบด้วยการคัดเลือกแบบขั้นตอน การ
วิเคราะห์การถดถอยแบบริดจ์ การวิเคราะห์การถดถอยแบบลาสโซ่ การวิเคราะห์การถดถอยลาสโซ่แบบ
ปรับปรุง การวิเคราะห์การถดถอยแบบอิลาสติคเน็ต วิธีซัพพอร์ตเวกเตอร์รีเกรสชัน และวิธีป่าสุ่ม เพื่อหาตัว
แบบท่ีเหมาะสมในการพยากรณ์ราคาน้ำมันดีเซล B7 ราคาน้ำมันดีเซล B10 และราคาน้ำมันดีเซล B20 โดย
ทำการเปรียบเทียบตัวแบบด้วยค่ารากของค่าคลาดเคลื่อนกำลังสองเฉลี่ย จากผลการเปรียบเทียบพบว่า วิธี
ป่าสุ่มเป็นวิธีที่เหมาะสมที่สุดในการหาตัวแบบที่เหมาะสมในการพยากรณ์ราคาน้ำมันดีเซล B7 ราคานำ้มัน
ดีเซล B10 และราคาน้ำมันดีเซล B20 โดยมีค่า RMSE เท่ากับ 0.379, 0.3833 และ 0.3539 ตามลำดับ  
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