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บทคัดย่อ 
งานวิจัยนี้น าเสนอกระบวนการตรวจจับผู้ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์จากภาพถ่ายโดยเทคนิคการรู้จ าสีแก้มและ

ความกว้างของขนาดดวงตา ด้วยวิธี neural network แบบแพร่กระจายย้อนกลับ งานวิจัยฉบับนี้ใช้เทคนิค Haar- 
like feature ในการค้นหาใบหน้าบุคคลจากภาพถ่าย และใช้เทคนิค region of interest ในการระบุพ้ืนที่แก้ม เพื่อ
รู้จ าสีของแก้ม และท้ายที่สุดเทคนิค circle hough transform ถูกใช้ในการหาความกว้างของขนาดดวงตา ใน
งานวิจัยฉบับนี้ภาพถ่ายที่น ามาใช้ในการทดสอบได้จากกลุ่มตัวอย่างบุคคลเพศชายและหญิงที่ดื่มและไม่ดื่มเครื่องดื่ม
แอลกอฮอล์จ านวน 100 ภาพ แบ่งเป็นภาพเพื่อสร้างโมเดลการรู้จ า (training data) และภาพเพื่อทดสอบ (test 
data) จากการทดสอบการตรวจจับภาพถ่ายผู้ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์ ระหว่าง support vector machine (SVM), 
decision tree (C4.5), K-nearest neighbor (KNN), Naïve Bayes, Ada-boost cascade, Bayesian, template 
matching และ neural network แบบเชิงเส้น/เพอร์เซ็ปตรอน และแบบแพร่กระจายย้อนกลับ แสดงให้เห็นว่า 
neural network แบบแพร่กระจายย้อนกลับ ให้ผลลัพธ์ค่าความถูกต้อง (accuracy) สูงที่สุดเท่ากับร้อยละ 98

ค าส าคัญ : ภาพถ่ายผู้ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์; การตรวจจับภาพใบหน้า; การรู้จ าสีแก้ม; การตรวจจับความกว้าง
ของขนาดดวงตา; neural network แบบแพร่กระจายย้อนกลับ 

Abstract 
The research on “Photo detection of alcohol drinking by recognizing cheek color and eye width 

techniques” is aimed to detect the alcohol drinking by concerning the portrait of people. It utilizes the 
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effective classifier, which is the backpropagation neural network with the combination of cheek color 
recognition and eye width techniques to classify the photos of alcohol drinker. Herein, the Haar-like 
feature technique is applied for recognizing the face from photos. From the given face area, the region 
of interest technique is used to identify the cheek area and its color, and the width of the eye is detected 
by the circle hough transform technique. For testing the proposed work, realistic samples of 100 photos 
from alcohol and non-alcohol drinkers are used. The given photos are divided to training and test 
photos. The existing classifiers, such as support vector machine (SVM), decision tree (C4.5), K-nearest 
neighbor (KNN), Naïve Bayes, Ada-boost cascade, Bayesian, template matching and neural networks, are 
applied to group the photos into alcohol and non-alcohol drinkers. The results showed that the 
backpropagation neural network presented the highest accuracy of 98 %. 
 

Keywords: photo of alcohol drinker; face detection; cheeks color recognition; eye width detection; 
back propagation neural network 

 

1. บทน า 
แอลกอฮอล์เป็นเครื่องดื่มที่ส่งผลต่อระบบ

ประสาทส่วนกลาง ซึ่งผู้ดื่มจะเสียการทรงตัว พูดไม่ชัด 
และที่รุนแรง คือ หมดสติ สิ่งเหล่านี้ไม่เพียงแต่มีผลเสีย
ต่อสุขภาพของผู้ดื่มเองแล้ว ยังมีผลกระทบต่อสังคม
ส่วนรวม เฉพาะอย่างยิ่งปัญหาเกี่ยวกับอุบัติเหตุที่เกิด
จากผู้ดื่มแอลกอฮอล์แล้วขับข่ีรถยนต์หรือจักรยานยนต์ 
ซึ่งเป็นสาเหตุส าคัญของการเกิดอุบัติเหตุ จากการเก็บ
ข้อมูลของศูนย์อ านวยการป้องกันและลดอุบัติเหตุทาง
ถนน ช่วง 7 ปี ล่าสุด คือ พ.ศ. 2553-2559 พบว่า
ในช่วงเทศกาลจะมีการเกิดอุบัติเหตุสูงที่สุด โดยในช่วง
เทศกาลสงกรานต์ (7 วันอันตราย) ในปี พ.ศ. 2556 มี
สถิติสูงถึง 3,977 ครั้ง คิดเป็นร้อยละ 40.66 [1] ของ
การเกิดอุบัติเหตุทั้งหมด และอุบัติเหตุที่เกิดขึ้นในช่วง
เทศกาลปีใหม่ (7 วันอันตราย) ในปี พ.ศ. 2554 มีสถิติ
สูงถึง 4,395 ครั้ง คิดเป็นร้อยละ 41.97 [2] ของการ
เกิดอุบัติเหตุทั้งหมด โดยสาเหตุหลักมาจากการดื่ม
เครื่ องดื่มแอลกอฮอล์  แล้วขณะขับรถยนต์หรือ
รถจักรยานยนต์ ซึ่งหลายหน่วยงานหาทางป้องกัน เช่น
มูลนิธิเมาไม่ขับได้ผลักดันให้บังคับใช้กฎหมายการ

ตรวจวัดระดับแอลกอฮอล์จากเลือด ที่เกิน 50 มิลลิ 
กรัมเปอร์เซ็นต์ ถือว่าบุคคลดังกล่าวเป็นบุคคลที่ดื่ม
เครื่องดื่มแอลกอฮอล์ [3] หรือหน่วยงาน ส านักงาน
กองทุนสนับสนุนการสร้างเสริมสุขภาพ (สสส.) [4] ซึ่ง
ได้รณรงค์และประชาสัมพันธ์อย่างต่อเนื่อง 

การตรวจจับผู้ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์จาก
ภาพถ่ายใบหน้าสามารถเป็นกระบวนการหนึ่งในการ
ลดอุบัติเหตุ เมื่อกรณีผู้ขับขี่รถยนต์หรือจักรยานยนต์
หลีกเลี่ยงการวัดระดับแอลกอฮอล์ในเลือดจากการ
ก าหนดของกฎหมาย งานวิจัยของ Koukiou และ 
Anasassopoulos [6] และงานวิจัยของ Takahashi 
และคณะ [5] น าเสนอการตรวจจับผู้ดื่มเครื่องดื่ม
แอลกอฮอล์จากภาพถ่ายใบหน้าด้วยกล้องปกติและ
กล้องอินฟราเรด ซึ่งแสดงให้เห็นว่าภาพใบหน้าสามารถ
น ามาระบุการดื่มแอลกอฮอล์ของบุคคลได้อย่างมี
นัยส าคัญ จากงานวิจัยดังกล่าวผู้วิจัยมีวัตถุประสงค์ใน
การเพิ่มประสิทธิภาพการตรวจจับผู้ดื่ มเครื่องดื่ม
แอลกอฮอล์จากภาพใบหน้าด้วยกล้องปกติ โ ดย
พิจารณาร่วมกันระหว่างการรู้จ าสีแก้มและความกว้าง
ขนาดดวงตาจากภาพถ่าย ร่วมกับการท างานของตัว
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จ าแนก (classifier) และเปรียบเทียบความถูกต้องใน
การตรวจจับผู้ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์จากภาพถ่าย
ระหว่างตัวจ าแนกท่ีมีอยู่ในปัจจุบัน  
 

2. กระบวนการวิจัย 
2.1 ตัวจ าแนก (classifier) 

ตัวจ าแนก (classifier) น ามาใช้ในการ
ตรวจจับหรือจดจ าข้อมูลภาพอย่างมีประสิทธิภาพ โดย

งานวิจัยนี้มุ่งเน้นศึกษาตัวจ าแนกหลายประเภท ได้แก่ 
(1) support vector machine ซึ่งมีความสามารถใน
การจัดหมวดหมู่ และการท านาย (regression) บนการ
เรียนรู้จากสถิติของข้อมูล  (2) C4.5 ตัวจ าแนกใน
รูปแบบต้นไม้ ตั ดสิน ใจที่ ไ ด้ รั บความนิยมอย่ า ง
กว้างขวาง และ (3) K-nearest neighbor algorithm 
จะจ าแนกข้อมูลโดยพิจารณาจากข้อมูลเพื่อนบ้านที่
ใกล้ที่สุด K ตัว (ตารางที่ 1 และ 2)

 
ตารางที่ 1  การทบทวนวรรณกรรมของงานวิจัยท่ีใช้ตัวจ าแนกในการจับกลุ่มข้อมูลภาพ 
 

งานวิจัย ปี ตัวจ าแนก ผลการวิจัย 
Experiments on 

detection of 
drinking from face 
images using neural 
networks [5] 

2015 - Decision tree 
(c45) 

- Neural network 

ผลการเปรียบเทียบการจ าแนกการตรวจสอบสถานะของการดื่มสุรา
และขับรถโดยใช้กล้อง เพ่ือหาค่าความถูกต้อง พบว่า neural 
network มีค่าความถูกต้องที่ 77.3 % ซึ่งเป็นวิธีการที่ดีที่สุด 

Face locations 
suitable drunk 
persons 
identification [6]  

2013 - Neural network การจ าแนกการระบุตัวตนในการตรวจสอบคนเมา โดยใช้เครือข่าย
ประสาทเทียบบนภาพอินฟราเรดของใบหน้า ซึ่งใบหน้ามีความโดด
เด่นเมื่อเปรียบเทียบกับส่วนอื่นของร่างกาย ที่จะน าเสนอการ
เปลี่ยนแปลงอย่างมีนัยส าคัญต่อการดื่มสุรา  

การประยุกต์ใช้เบย์เซียน
และการประมวลผล
ภาพส าหรับการคัดแยก
มะม่วง [7] 

2559 - Bayesian 
- Support vector 

machine 

เปรียบเทียบการจ าแนกภาพถ่ายมะม่วงตามลักษณะความสุก/ดิบ 
ด้วยวิธีการคัดแยกเชิงคุณลักษณะ จากการคัดแยกภาพสี RGB และ
ความเข้มข้นของค่าสีร่วมกับการวิเคราะห์ค่าทางสถิติจากภาพผล
มะม่วงจ านวน 100 ภาพ โดย Bayesian ให้ผลลัพธ์ความถูกต้อง 88 
% และ support vector machine ให้ผลลัพธ์ความถูกต้อง 83 % 

A face detection 
method used for 
color images [8] 

2015 - Support vector 
machine 

- Decision tree 
(c45) 

- Naive Bayes 

เปรียบเทียบการตรวจจับภาพใบหน้าด้วยการใช้ภาพสี โดยการ
ทดสอบภาพใบหน้าเดี่ยวและภาพหลายใบหน้า ซึ่งงานวิจัยนี้ได้ใช้ 
YCBCr ในการแบ่งส่วนพ้ืนที่สีผิว จ านวน 200 ภาพใบหน้า พบว่า
การตรวจสอบด้วยวิธี support vector machine มีความแม่นย าสูง
ที่สุดและจัดภาพใบหน้าเดี่ยวจะมีความถูกต้องสูง 87.9 % 

การปรับปรุงอัลกอริทึมซัพ
พอร์ตเวกเตอร์แมชชีน
ส าหรับการจ าแนก
ข้อมูลภาพไบโอเมตริกซ์ 
[9] 

2014 - Support vector 
machine 

 

การจ าแนกข้อมูลภาพไบโอเมตริกซ์ ในการลดเวลาในการจ าแนก
ข้อมูล ทั้งหมด 3 โมเดล ได้แก่ SVM-linear, SVM-poly และ Bio-
SVM พบว่าการใช้เทคนิคการลดมิติข้อมูลด้วยการวิเคราะห์จ าแนก
ซึ่งเทคนิคนี้เหมาะสมกับข้อมูลไบโอเมตริกซ์ ด้วยการใช้องค์ประกอบ
เพียง 1 % ของขนาดข้อมูลก็เพียงพอส าหรับการจ าแนกความถูกต้อง 
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ตารางที่ 2  ตัวอย่างตัวจ าแนกในการตรวจจับหรือจดจ าข้อมูลภาพ 
 

งานวิจัย ป ี กระบวนการ ผลการวิจัย 

การควบคุมการ

ท างานของสมาร์ท

โฟนด้วยเทคนิคการ
ตรวจจับดวงตาบน

ระบบปฏิบัติการ

แอนดรอยด์ส าหรับ

ผู้พิการทางแขน 
[10] 

2015 - Haar-like 

feature 

detection 
- Region of 

interest 

การพัฒนาอัลกอลิทึมในการควบคุมเคอร์เซอร์บนอุปกรณ์สมาร์ทโฟน ด้วย

เทคนิคการตรวจนับต าแหน่งและการเคลื่อนที่ของดวงตา เพ่ือช่วยเหลือผู้พิการ 

หรือผู้ป่วยที่มีความบกพร่องในการใช้แขน มือ และนิ้วมือ โดยการวิจัยได้น า
ทฤษฎีการประมวลผลภาพดิจิตอล ได้แก่ ตัวจ าแนกของฮาร์ และการหาบริเวณที่

สนใจ ร่วมกับไลบรารี OpenCV เพ่ือหาต าแหน่งการเคลื่อนที่ของดวงตา ในการ

ควบคุมทิศทางการเคลื่อนที่ของเคอร์เซอร์ โดยการใช้ดวงตาในการควบคุมทิศ

ทางการเคลื่อนที่ของเคอร์เซอร์ด้วยอุปกรณ์ไมโครคอนโทรลเลอร์ โดยในการ
ทดลองได้ค่าความถูกต้องอยู่ที่ 78 % 

การพัฒนาการตรวจ 

สอบจอแสดงผล 
LED ด้วยโครงข่าย

ประสาทเทียมโดย

ใช้ภาพอินทริกัล

[11] 

2015 - Haar-like 

feature  
- AdaBoost 

- Cascade 

classifiers 

 

การพัฒนาเกี่ยวกับระบบตรวจสอบภาพการแสดงผลหน้าจอ LED ของเคร่ือง

เสียงรถยนต์ ด้วยโครงข่ายประสาทเทียมแบบแพร่กลับและใช้การประมวลผล
ภาพ ด้วยการใช้ Haar-like feature ซึ่งยึดหลักการเรียนรู้แบบ AdaBoost และ

วิธีการแยกภาพแบบ cascade ซึ่งจะช่วยให้บริเวณพ้ืนหลังของภาพถูกตัดออกไป

อย่างรวดเร็ว เพ่ือช่วยให้ค้นหาจุดสนใจได้รวดเร็วยิ่งขึ้น ผลลัพธ์ที่ได้จากการ

ทดลองจากภาพในสภาวะแวดล้อมจริง โดยใช้ภาพแสดงผลหน้าจอ LED ของ
เคร่ืองเสียงรถยนต์ ทั้งหมด 6 รุ่น แต่ละรุ่นมีจุดสนใจ 7 จุด แต่ละจุดจะตรวจสอบ

ซ้ า 10 คร้ัง พบว่าระบบตรวจสอบภาพได้ถูกต้องทั้งสิ้น 401 ภาพ จาก 420 ภาพ 

คิดเป็น 95.48 % 

การประเมินขนาดของ

ผลล าใยสดในช่อ

ด้วยเทคนิคการ

ประมวลผลด้วย
ภาพ [12] 

2557 - Canny 

edge 

detection 

- Circular 
hough 

transform 

การพัฒนาระบบการคัดแยกล าไยแบบช่อโดยใช้เทคนิคการประมวลผลภาพด้วย

กล้องแบบ charge coupled device (CCD) โดยการวิเคราะห์เร่ิมจากการแปลง

ภาพสีแบบ HSV เพ่ือท าการแยกส่วนประกอบในภาพ ได้แก่ กิ่ง ก้าน และ ใบ 

ออกไปเพ่ือให้เลือกแต่ผลล าไยและแปลงภาพในโหมดสีเทา (gray scale) และใช้
วิธีการ canny edge detection เพ่ือตรวจสอบและค้นหาส่วนประกอบของภาพ

ที่มีลักษณะเป็นวงกลมที่ใกล้เคียงกับรูปร่างของผลล าใย ขั้นตอนถัดไป คือ การใช้ 

circular hough transform เพ่ือค้นหาลักษณะวงกลมในภาพเพ่ือใช้เป็นตัวแทน
ของผลล าใยในการประเมินขนาดและการระบุต าแหน่งของล าใยแต่ละผลในช่อ 

โดยการพัฒนาระบบดังกล่าวสามาถตรวจสอบความถูกต้องได้ 79 % 

ตัวควบคุมผู้ใช้ส าหรับ

การรู้จ าใบหน้า 
[13] 

2013 - Haar-like 

feature 

การพัฒนาตัวควบคุมผู้ใช้ส าหรับการรู้จ าใบหน้า เพ่ือน าไปใช้ในการพัฒนารักษา

ความปลอดภัย โดยตัวควบคุมดังกล่าวมีฟังก์ชันในการตรวจจับใบหน้า face 
detection ด้วยเทคนิค  Haar-like feature โดยอาศัยเทคนิคการวิเคราะห์

องค์ประกอบหลักหรือ principle component analysis ซึ่งการท างานของ

เทคนิคดังกล่าว มี 2 ขั้นตอนหลัก คือ ส่วนของการเรียนรู้ training phase และ
ส่วนของการน าไปใช้งาน working phase ซึ่งผลการทดลองพบว่ามีประสิทธิภาพ

ในการรู้จ ามีความถูกต้องโดยเฉลี่ยเท่ากับ 86 %  
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2.2 การตรวจจับใบหน้าและองค์ประกอบ 
(face and object detection) [14,15] 

กระบวนการตรวจจับใบหน้าและองค์  
ประกอบจากภาพถ่ายสามารถกระท าได้โดยอาศัย
หลักการการหารูปร่างทรงเรขาคณิตในภาพใบหน้า 
เช่น กระบวนการ Haar-like feature จะใช้ลักษณะตัว
กรองตามพื้นฐานของวิธี Haar wavelet จะมีลักษณะ
เป็นสี่เหลี่ยม ภาพจะถูกกรองด้วยตัวกรองที่มีขนาด
แตกต่างกันตามรูปร่างของใบหน้า ร่วมกับกระบวนการ 
region of interest (ROI) จะตีกรอบล้อมรอบบริเวณ
ที่คาดว่าจะเป็นบริเวณที่สนใจ เพื่อน าภาพเฉพาะส่วน
ดังกล่าวมาใช้ในการประมวลผล และกระบวนการ
ค้นหาพื้นที่วงกลมในภาพ สามารถท าได้ด้วยวิธี circle 
hough transform เช่นเดียวกับการหาองค์ประกอบ
ในภาพรูปทรงอ่ืน ๆ 
 

Data to Classify
Classification

Module

Target list

Training
Module

Training
Database

Result List

 
 

รูปที่ 1  กรอบแนวคิดของงานวิจัย 
 

2.3 กระบวนการการตรวจจับผู้ด่ืมเคร่ืองด่ืม
แอลกอฮอล์จากภาพถ่ายโดยเทคนิคการรู้จ าสีแก้ม
และความกวา้งของขนาดดวงตา [10-13] 

แนวคิดหลักของงานวิจัยนี้ คือ การจ าแนก
ภาพถ่ายใบหน้าบุคคลที่ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์ และ
ภาพถ่ายใบหน้าบุคคลที่ไม่ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์ 
จากการใช้ 2 คุณลักษณะเด่น คือ การใช้สีของแก้ม
และขนาดของดวงตาร่วมกับตัวจ าแนก เพื่อให้ได้

ประสิทธิภาพในการจ าแนกข้อมูลภาพสูงสุด โดยกรอบ
แนวคิดของงานวิจัยนี้แสดงดังรูปที่ 1 ประกอบด้วย 3 
กระบวนการหลัก คือ (1) การเรียนรู้เพื่อสร้างโมเดล
การจ าแนกจากข้อมูลเรียนรู้ (2) การจ าแนกข้อมูล
ทดสอบ และ (3) การแสดงผลการจ าแนก ทั้งนี้ความ 
ถูกต้องของการจ าแนกข้อมูลทดสอบขึ้นอยู่กับประสิทธิ 
ภาพของโมเดลการจ าแนกท่ีถูกสร้างขึ้น ดังนั้นงานวิจัย
นี้จึงน าหลักการการรู้จ าสีแก้มและความกว้างของขนาด
ดวงตาจากภาพถ่ายประยุกต์ในโมเดลการจ าแนก 

กระบวนการตรวจจับผู้ ดื่ ม เครื่ องดื่ ม
แอลกอฮอล์จากภาพถ่าย โดยเทคนิคการรู้จ าสีแก้ม
และความกว้างขนาดดวงตาร่วมกับตัวจ าแนก แสดงดัง
รูปที่ 2 โดยแบ่งเป็น (1) การตรวจจับใบหน้าจาก
ภาพถ่ายด้วยวิธี Haar-like feature (2) การตรวจจับ
ขนาดดวงตาโดยวิธี circle hough transform และ 
(3) การตรวจจับสีแก้มโดยวิธี  region of interest  
(ROI) โดยกระบวนการ 1-3 จะน ามาสร้างเป็นตัวแทน
ภาพถ่ายเพื่อเข้าสู่ขั้นตอนที่ (4) การจ าแนกข้อมูลภาพ 
ซึ่งจะแสดงผลลัพธ์ออกมาเป็น 2 กลุ่ม คือ บุคคลที่ดื่ม
เครื่องดื่มแอลกอฮอล์ และบุคคลที่ไม่ดื่มเครื่องดื่ม
แอลกอฮอล์ 
 

       RGB

        HSV

        
Grayscale

           
Circle Hough Transform

        
Haar like Feature

            
Region of Interest (ROI)

       Mean

      Mean

       Vector             

 
 

รูปที่ 2  กระบวนการตรวจจับผู้ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์
จากภาพถ่ายโดยเทคนิคการรู้จ าสีแก้มและความ
กว้างขนาดดวงตา 

 

3. ผลการวิจัย 
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งานวิจัยนี้ ได้ทดสอบความสามารถในการ
จ าแนกภาพถ่ายใบหน้าผู้ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์ และ
ภาพถ่ายใบหน้าผู้ ไม่ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์ ซึ่ง
ภาพถ่ายใบหน้าต้องเป็นบุคคลเช้ือชาติไทย เป็น
ภาพถ่ายหน้าตรง ไม่สวมหมวกหรือใส่แว่นตา สามารถ
มองหน้าใบหน้าชัดเจน ภาพถ่ายไม่เบลอ คุณภาพแสง
ปกติ และไม่ผ่านการแต่งหน้า โดยเก็บข้อมูลจริงจาก
ภาพถ่ายใบหน้ากลุ่มตัวอย่างเพศชายและหญิง จ านวน 
50 คน โดยแบ่งเป็นภาพถ่ายใบหน้าผู้ดื่มเครื่องดื่ม

แอลกอฮอล์ จ านวน 50 ภาพ และภาพถ่ายใบหน้าผู้ไม่
ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์ จ านวน 50 ภาพ (รูปที่ 3 และ 
4) เพื่อแสดงประสิทธิภาพของงานวิจัยที่น าเสนอ การ
ทดสอบจึงแบ่งเป็น 3 ด้าน ดังนี้ (1) ประสิทธิภาพการ
ตรวจจับองค์ประกอบภาพ (2) การจ าแนกภาพถ่าย
บุคคลที่ดื่มเครื่องดื่มและไม่ดื่มแอลกอฮอล์โดยตัว
จ าแนก 8 รูปแบบ และ (3) การจ าแนกภาพถ่ายบุคคล
ที่ดื่มเครื่องดื่มและไม่ดื่มแอลกอฮอล์ โดย neural 
network รูปแบบต่าง ๆ

 

 

    

     

    

    

รูปที ่3  ตัวอย่างภาพใบหน้าบุคคลเพศชายและหญงิ
ที่ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์ 

รูปที่ 4  ตัวอย่างภาพใบหน้าบุคคลเพศชายและหญิงทีไ่ม่
ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์ 

 
3.1 การตรวจจับองค์ประกอบภาพ  

3.1.1 การตรวจจับดวงตาด้วยเทคนิค 
circle hough transform เพื่ อตรวจจับดวงตา ใน
ลักษณะต่าง ๆ ของภาพถ่ายบุคคลทั้งหมด 100 ภาพ 
โดยแบ่งเป็นภาพถ่ายใบหน้าผู้ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์ 
และภาพถ่ายใบหน้าผู้ไม่ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์ 
พบว่าเทคนิค circle hough transform สามารถ 
ตรวจจับดวงตาได้อย่างถูกต้องร้อยละ 97 

3.1.2 การตรวจจับใบหน้าด้วยเทคนิค 
Haar-like feature เพื่อตรวจจับใบหน้าในลักษณะ 
ต่าง ๆ ของภาพถ่ายบุคคลทั้งหมด 100 ภาพ โดย

แบ่งเป็นภาพถ่ายใบหน้าผู้ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์ 
และภาพถ่ายใบหน้าผู้ไม่ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์  
พบว่าเทคนิค Haar-like feature สามารถตรวจจับ
ใบหน้าจากภาพถ่ายได้อย่างถูกต้องร้อยละ 98 

3.1.3 การตรวจจับแก้มในภาพถ่ายใบหน้า
ด้วยเทคนิค region of interest เพื่อตรวจจับแก้มใน
ลักษณะต่าง ๆ ของภาพถ่ายบุคคลทั้งหมด 100 ภาพ 
โดยแบ่งเป็นภาพถ่ายใบหน้าผู้ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์ 
และภาพถ่ายใบหน้าผู้ไม่ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์พบว่า 
เทคนิค region of interest สามารถตรวจจับแก้มจาก
ภาพถ่ายได้อย่างถูกต้องร้อยละ 93 
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3.2 การทดสอบการจ าแนกภาพถ่ายบุคคลที่
ด่ืมเคร่ืองด่ืมและไม่ดื่มแอลกอฮอล์ 

การทดสอบการจ าแนกบุคคลที่ดื่มเครื่อง 
ดื่มแอลกอฮอล์ ผู้วิจัยถ่ายภาพบุคคล 50 คน ในช่วง
เวลากลางวันจากสภาวะแวดล้อมจริง 100 ภาพ โดย
แบ่งเป็นภาพใบหน้าบุคคลก่อนและหลังดื่มเครื่องดื่ม
แอลกอฮอล์ เมื่อพิจารณาภาพบุคคลก่อนดื่มเครื่องดื่ม
แอลกอฮอล์  พบว่าค่า เฉลี่ยสีบริ เวณแก้มเท่ากับ 
134.316 และขนาดดวงตาเฉลี่ยเท่ากับ 18.84 เมื่อ
พิจารณาภาพบุคคลหลังดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์  
พบว่าค่าเฉลี่ยสีบริเวณแก้มเท่ากับ 135.515 ซึ่งเพ่ิมขึ้น 
1.199 และขนาดดวงตาเฉลี่ยเท่ากับ 17.54 ซึ่งมีขนาด
ลดลง 1.3 จากการทดสอบนี้แสดงให้เห็นว่าภาพถ่าย
บุคคลที่ดื่มแอลกอฮอล์จะมีค่าเฉลี่ยสีบริเวณแก้มสูง
และขนาดดวงตาเฉลี่ยต่ ากว่าภาพถ่ายบุคคลที่ไม่ดื่ม
แอลกอฮอล์ 

เพื่อทดสอบประสิทธิภาพการจ าแนก ผู้วิจัย
ได้ทดสอบความถูกต้องของตัวจ าแนกที่เป็นที่นิยม 
ประเภทต่าง ๆ กัน จ านวน 8 รูปแบบ ได้แก่ support 
vector machine, decision tree (C4.5), K-nearest 
neighbor, Naïve Bayes, Ada-boost cascade, 
Bayesian, template matching แ ล ะ  neural net 
work ร่วมกับเทคนิคการรู้จ าสีแก้มและการตรวจจับ
ขนาดของดวงตา โดยแบ่งข้อมูลภาพถ่ายบุคคลเป็น 
training data และ test data ซึ่งประกอบด้วยภาพ
ใบหน้าบุคคลก่อนและหลังดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล ์ผล
การทดสอบแสดงดังตารางที่ 3 

กา รทดสอบแสด ง ให้ เ ห็ น ว่ า  neural 
network ร่ วมกับเทคนิคการรู้ จ าสีแก้มและการ
ตรวจจับขนาดของดวงตาให้ร้อยละความถูกต้องสูง
ที่สุด เท่ากับ 82.326 และ Bayesian ร่วมกับเทคนิค
การรู้จ าสีแก้มและการตรวจจับขนาดของดวงตาให้  
ร้อยละความถูกต้องต่ าที่สุดเท่ากับ 45.0992 จาก

ผลลัพธ์แสดงให้เห็นว่า neural network น าเสนอค่า
ความถูกต้องสูงที่สุดเนื่องจาก neural network อาศัย
กระบวนการเรียนรู้  ( learning) และค่าผิดพลาด 
(error)  เพื่อพัฒนาผลลัพธ์ให้มีประสิทธิภาพมากยิ่งข้ึน 
 
ตารางที่ 3  การเปรียบเทียบประสิทธิภาพการจ าแนก

ภาพถ่ายบุคคลที่ดื่มและไม่ดื่มแอลกอฮอล์

ของตัวจ าแนกต่าง ๆ 
 

ตัวจ าแนก ร้อยละความถูกต้อง 

Neural network 82.3260 

Support vector machine 72.5490 

K-nearest neighbor (K-NN) 56.8627 

Template matching 49.0196 

Naïve Bayes 47.0588 

Decision tree (C4.5) 47.0588 

Ada-boost cascade 47.0588 

Bayesian 45.0992 

 
3.3 การทดสอบการจ าแนกภาพถ่ายบุคคลที่

ด่ืมและไม่ ด่ืมเคร่ืองด่ืมแอลกอฮอล์ ด้วย neural 
network 

การเปรียบเทียบประสิทธิภาพการจ าแนก
ภาพถ่ายบุคคลที่ดื่มและไม่ดื่มแอลกอฮอล์ของตัว
จ าแนกต่าง ๆ ร่วมกับการรู้จ าสีแก้มและการตรวจจับ
ขนาดของดวงตา พบว่า neural network แสดง
ผลลัพธ์ค่าความถูกต้องสูงที่สุด ในงานวิจัยฉบับนี้ ผู้วิจัย
จึงทดสอบ neural network 3 รูปแบบ ได้แก่ แบบ
เชิงเส้น (linear filters neural network) แบบเพอร์
เซ็ปตรอน (perceptron neural network) และแบบ
แพร่กระจายย้อนกลับ (backpropagation neural 
network) และประเมินผลการทดสอบด้วย confusion 
matrix ดังนี ้
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ตารางที่  4  การทดสอบการจ าแนกด้วย neural 
network วิธีต่าง ๆ 

 

วิธีการ 
เชิง
เส้น 

เพอร์
เซ็ปตรอน 

แพร่กระจาย
ย้อนกลับ 

True Positive 42 48 49 
False Positive 8 2 1 
False Negative 1 4 1 
True Negative 49 46 49 

 
True Positive (TP)  หมายถึง ค่าคลาส

เป้าหมาย คือ YES และตัวแบบท านาย YES 
False Negative (FN) หมายถึง ค่าคลาส

เป้าหมาย คือ YES แต่ตัวแบบท านาย NO  
True Negative (TN) หมายถึง ค่าคลาส

เป้าหมาย คือ NO และตัวแบบท านาย NO 
False Positive (FP) หมายถึง ค่าคลาส

เป้าหมาย คอื NO แต่ตัวแบบท านาย YES 
ผลการทดสอบแสดงดังตารางที่ 4 การ

ทดสอบการจ าแนกด้วย neural network วิธีต่าง ๆ 

จากตารางที่  4 แสดงให้เห็นว่า neural 
network แบบแพร่กระจายย้อนกลับร่วมกับเทคนิค
การรู้จ าสีแก้มและการตรวจจับขนาดของดวงตา
สามารถตรวจจับภาพถ่ายบุคคลที่ดื่ ม เครื่ องดื่ม
แอลกอฮอล์ได้สูงที่สุด จ านวน 49 ภาพ จากจ านวน
ทั้งหมด 50 ภาพ และสามารถตรวจจับภาพถ่ายบุคคล
ที่ไม่ดื่มแอลกอฮอล์ได้สูงถึง 49 ภาพ จากจ านวน
ทั้งหมด 50 ภาพ ในขณะที่ neural network แบบเชิง
เส้นร่วมกับเทคนิคการรู้จ าสีแก้มและการตรวจจับ
ขนาดของดวงตาสามารถตรวจจับภาพถ่ายบุคคลที่ดื่ม
แอลกอฮอล์ได้ต่ าที่สุด จ านวน 42 ภาพ จากจ านวน
ทั้งหมด 50 ภาพ แต่สามารถตรวจจับภาพถ่ายบุคคลที่
ไม่ดื่มแอลกอฮอล์ได้สูงถึง 49 ภาพ จากจ านวนท้ังหมด 
50 ภาพ 

เมื่อพิจารณาถึงร้อยละความถูกต้องในการ
จ าแนกของ neural network ทั้ง 3 แบบ ผลการทดสอบ
แสดงดังตารางที่ 5 ร้อยละความถูกต้องในการจ าแนก
ของ neural network ทั้ง 3 แบบ 

 
ตารางที่ 5  ร้อยละความถูกต้องในการจ าแนกของ neural network ทั้ง 3 แบบ 
 

วิธีการ Accuracy 
True 

positive 
rate 

False 
positive 

rate 

Specificity/ 
Precision 

Sensitivity/ 
Recall 

F-Measure 

แบบแพร่กระจาย
ย้อนกลับ 

98 98 98 2 2 98 

แบบเพอร์เซ็ปตรอน 94 92.3077 96 4 7.6923 96 
แบบเชิงเส้น 91 97.6744 86 14 2.3256 84 

 
ตา ร า งที่  5  แสด ง ให้ เ ห็ น ว่ า  neural 

network แบบแพร่กระจายย้อนกลับร่วมกับเทคนิค
การรู้จ าสีแก้มและการตรวจจับขนาดของดวงตา มีค่า
ร้อยละความถูกต้องในการจ าแนกสูงที่สุด โดยมีค่า 

accuracy =  98, true positive rate = 98, false 
positive rate =  98, specificity/ precision =  2, 
sensitivity/ recall =  2 แ ล ะ  F- measure =  9 8 
ในขณะที่  neural network แบบเ ชิง เส้นร่ วมกับ

https://th.wikipedia.org/wiki/%2525E0%2525B9%252582%2525E0%2525B8%252584%2525E0%2525B8%2525A3%2525E0%2525B8%252587%2525E0%2525B8%252582%2525E0%2525B9%252588%2525E0%2525B8%2525B2%2525E0%2525B8%2525A2%2525E0%2525B8%25259B%2525E0%2525B8%2525A3%2525E0%2525B8%2525B0%2525E0%2525B8%2525AA%2525E0%2525B8%2525B2%2525E0%2525B8%252597%2525E0%2525B9%252580%2525E0%2525B8%252597%2525E0%2525B8%2525B5%2525E0%2525B8%2525A2%2525E0%2525B8%2525A1%2523.E0.B9.80.E0.B8.9E.E0.B8.AD.E0.B8.A3.E0.B9.8C.E0.B9.80.E0.B8.8B.E0.B9.87.E0.B8.9B.E0.B8.95.E0.B8.A3.E0.B8.AD.E0.B8.99.E0.B8.AB.E0.B8.A5.E0.B8.B2.E0.B8.A2.E0.B8.8A.E0.B8.B1.E0.B9.89.E0.B8.99_.28multi-layer_perceptron.29
https://th.wikipedia.org/wiki/%2525E0%2525B9%252582%2525E0%2525B8%252584%2525E0%2525B8%2525A3%2525E0%2525B8%252587%2525E0%2525B8%252582%2525E0%2525B9%252588%2525E0%2525B8%2525B2%2525E0%2525B8%2525A2%2525E0%2525B8%25259B%2525E0%2525B8%2525A3%2525E0%2525B8%2525B0%2525E0%2525B8%2525AA%2525E0%2525B8%2525B2%2525E0%2525B8%252597%2525E0%2525B9%252580%2525E0%2525B8%252597%2525E0%2525B8%2525B5%2525E0%2525B8%2525A2%2525E0%2525B8%2525A1%2523.E0.B9.80.E0.B8.9E.E0.B8.AD.E0.B8.A3.E0.B9.8C.E0.B9.80.E0.B8.8B.E0.B9.87.E0.B8.9B.E0.B8.95.E0.B8.A3.E0.B8.AD.E0.B8.99.E0.B8.AB.E0.B8.A5.E0.B8.B2.E0.B8.A2.E0.B8.8A.E0.B8.B1.E0.B9.89.E0.B8.99_.28multi-layer_perceptron.29
https://th.wikipedia.org/wiki/%2525E0%2525B9%252582%2525E0%2525B8%252584%2525E0%2525B8%2525A3%2525E0%2525B8%252587%2525E0%2525B8%252582%2525E0%2525B9%252588%2525E0%2525B8%2525B2%2525E0%2525B8%2525A2%2525E0%2525B8%25259B%2525E0%2525B8%2525A3%2525E0%2525B8%2525B0%2525E0%2525B8%2525AA%2525E0%2525B8%2525B2%2525E0%2525B8%252597%2525E0%2525B9%252580%2525E0%2525B8%252597%2525E0%2525B8%2525B5%2525E0%2525B8%2525A2%2525E0%2525B8%2525A1%2523.E0.B9.80.E0.B8.9E.E0.B8.AD.E0.B8.A3.E0.B9.8C.E0.B9.80.E0.B8.8B.E0.B9.87.E0.B8.9B.E0.B8.95.E0.B8.A3.E0.B8.AD.E0.B8.99.E0.B8.AB.E0.B8.A5.E0.B8.B2.E0.B8.A2.E0.B8.8A.E0.B8.B1.E0.B9.89.E0.B8.99_.28multi-layer_perceptron.29
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เทคนิคการรู้จ าสีแก้มและการตรวจจบัขนาดของดวงตา
มีค่าร้อยละความถูกต้องในการจ าแนกต่ าที่สุด โดยมีค่า 
accuracy =  91, true positive rate =  97 . 6744 , 
false psitive rate =  8 6 , specificity/ precision = 
14, sensitivity/recall = 2.3256 และ F-measure = 
84 จากผลลัพธ์แสดงให้เห็นว่าการเรียนรู้แบบแพร่  
กระจายย้อนกลับค่าความผิดพลาด สามารถพัฒนา
ผลลัพธ์ให้มีประสิทธิภาพมากกว่าวิธีอ่ืน 
 

4. สรุปผลการวิจัย 
งานวิจัยนี้น าเสนอการพัฒนาการตรวจจับผู้ดื่ม

เครื่องดื่มแอลกอฮอล์จากภาพถ่ายใบหน้า โดยเทคนิค
การรู้จ าสีแก้มและความกว้างขนาดดวงตาร่วมกับตัว
จ าแนก ภาพถ่ายใบหน้าผู้ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์ 
และภาพถ่ายใบหน้าผู้ไม่ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์ โดย
เก็บข้อมูลจากกลุ่มตัวอย่างเพศชายและหญิง จ านวน 
50 คน แบ่งเป็นภาพถ่ายใบหน้าผู้ดื่ ม เครื่ อ งดื่ ม
แอลกอฮอล์ จ านวน 50 ภาพ และภาพถ่ายใบหน้าผู้ไม่
ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์ จ านวน 50 ภาพ 

การตรวจจับองค์ประกอบของภาพ พบว่าการ
ตรวจจับดวงตาด้วยเทคนิค circle hough transform 
เพื่อตรวจจับดวงตาในลักษณะต่าง ๆ ของภาพถ่าย ได้
ค่าความถูกต้องร้อยละ 97 การตรวจจับใบหน้าด้วย
เทคนิค Haar-like feature เพื่อตรวจจับใบหน้าจาก
ภาพถ่ายได้ค่าความถูกต้องร้อยละ 98 และการ
ตรวจจับแก้มด้วยเทคนิค region of interest ได้ค่า
ความถูกต้องร้อยละ 93 

การทดสอบการจ าแนกภาพถ่ายบุคคลที่ดื่ม
เครื่องดื่มและไม่ดื่มเครื่องดื่มแอลกอฮอล์ ด้วยการ
ทดสอบความถูกต้องของตัวจ าแนก จ านวน 8 รูปแบบ 
ไ ด้ แ ก่  support vector machine, decision tree 
( C4 . 5 ) , K- nearest neighbor, Naïve Bayes, Ada-
boost cascade, Bayesian, template matching 

และ neural network ร่วมกับเทคนิคการรู้จ าสีแก้ม
และการตรวจจับขนาดของดวงตา โดยแบ่งข้อมูล
ภาพถ่ายบุคคลเป็น training data และ test data ซึ่ง
ประกอบด้วยภาพใบหน้าบุคคลก่อนและหลังดื่ม
เครื่องดื่มแอลกอฮอล์ พบว่ารูปแบบ neural network 
ให้ค่าร้อยละความถูกต้องสูงที่สุด เท่ากับ 82.326 
ในขณะที่ รูปแบบ Bayesian ให้ค่าร้อยละความถูกต้อง
ต่ าที่สุด เท่ากับ 45.0992 

งานวิจัยนี้ ผู้วิจัยได้ทดสอบ neural network 
3 รูปแบบ ได้แก่ แบบเชิงเส้น (linear filters neural 
network) แบบเพอร์เซ็ปตรอน (perceptron neural 
network) และแบบแพร่กระจายย้อนกลับ (back 
propagation neural network) จากการประเมินผล
การทดสอบด้วย the confusion matrix พบว่าแบบ
แพร่กระจายย้อนกลับ ร่วมกับเทคนิคการรู้จ าสีแก้ม
และการตรวจจับขนาดของดวงตา มีค่าร้อยละความ
ถูกต้องในการจ าแนก ได้ค่าความถูกต้องในการจ าแนก
สูงที่สุด โดยมีค่า accuracy = 98, true positive rate 
= 98, false positive rate =  98, specificity/
precision =  2, sensitivity/ recall =  2 แ ล ะ              
F-measure = 98 ในขณะทีแ่บบเชิงเส้นร่วมกับเทคนคิ
การรู้จ าสีแก้มและการตรวจจับขนาดของดวงตามีค่า
ร้อยละความถูกต้องในการจ าแนกต่ าที่สุด โดยมีค่า 
accuracy =  91, true positive rate =  97 . 6744 , 
false positive rate = 86 , specificity/precision = 
14, sensitivity/recall = 2.3256 และ F-measure = 
84 

ส าหรับงานวิจัยในอนาคต ผลลัพธ์ของการ
จ าแนกจะให้ความส าคัญต่อภาพถ่ายใบหน้าหลาย
รูปแบบ เช่น ทิศทางการเอียงของใบหน้า คุณภาพของ
แสง-เงาที่แตกต่างกัน การก าหนดระยะห่างในการ
ถ่ายภาพ การถ่ายภาพใบหน้าบุคคลได้มากกว่าหนึ่ง
บุคคลในภาพเดียว รวมถึงความละเอียดของภาพถ่าย 
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ซึ่งปัจจัยเหล่านี้ส่งผลต่อความแม่นย าในกระบวนการ
วิจัย ส าหรับการจับภาพใบหน้าด้วยโทรศัพท์มือถือ 
ควรสร้าง application เพื่อให้ง่ายแก่การจับภาพ และ
จะสามารถถ่ายภาพใบหน้าท่ีตรงตามความต้องการ 
 

5. กิตติกรรมประกาศ 
ขอขอบคุณผู้ร่วมการทดลองทุกท่าน ส าหรับ
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แอลกอฮอล์ ขอขอบคุณส านักงานคณะกรรมการการ
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